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บทคดัย่อ 
การเกิดพายุและปรากฏการณ์สภาพอากาศท่ีมีความรุนแรงก่อให้เกิดการเสียชีวิต บาดเจ็บ เกิด

ความเสียหายต่อทรัพย์สินท่ีส าคญั และเกิดความล่าช้าในการค้าขายและการคมนาคม งานวิจัยน้ีจึงมี

วตัถุประสงค์เพื่อพฒันาแอพพลิเคชัน่โดยประยุกต์ใช้เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ืองเพื่อพยากรณ์พื้นท่ีเส่ียง

ไดรั้บผลกระทบจากวาตภยัท่ีเกิดในประเทศไทย และแสดงขอ้มูลพายลูุกเก่าๆ ท่ีเหมือนกบัพายลูุกล่าสุด จาก

ขอ้มูลการแจง้เตือนวาตภยั ขอ้มูลประวติัการเกิดวาตภยั และขอ้มูลสภาพอากาศ ผลการวิจยั ณ ตอนน้ีแสดง

ใหเ้ห็นวา่ การพยากรณ์โดยใชข้อ้มูลสภาพอากาศปัจจุบนัร่วมกบัขอ้มูลสภาพอากาศล่วงหนา้หน่ึงวนั จ  านวน 

11 Features ท่ี Learning Rate 0.01  Training Cycle 160 มีความถูกตอ้งของการแจง้เตือนพาย ุ66.77% ไม่แจง้

เตือนพายุ 74.24%  Accuracy ท่ี 70.21 และสามารถเปรียบเทียบขอ้มูลประวติัการเกิดวาตภยั กบัวาตภยัลูก

ปัจจุบนัท่ีมีความคลา้ยกนัมากท่ีสุด 5 อนัดบัแรก 

 

ค าส าคัญ:  การพยากรณ์วาตภยั  ความเหมือนของวาตภยั  การเรียนรู้ของเคร่ือง  โครงข่ายประสาทเทียม 

ABSTRACT 
The occurrence of storms and other severe weather phenomena can result in fatalities, injuries, 

damage to significant properties, and delays in trade and transportation. This research aims to develop an 

application using the machine learning techniques to forecast areas which are prone to storm risk in 

Thailand. The research also attempts to show similarities between previous storms and the latest ones based 

on the alert data of storm events, historical data of storm events, and weather information. The results 

revealed that the forecast combining current weather information with weather information of one day in 

advance, which includes 11 features at Learning Rate 0.01 and Training Cycle 160, generates 66.77% class 
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recall of storm warnings and 74.24% of no storm warnings at 70.21 accuracy. The model can also compare 

the historical data of storm events with the top five current ones which bear some similarities. 

Keywords:  Windstorm prediction, Storm Similarity, Machine learning, Neural Network 

 

บทน า   
วาตภยัหรือพายุ (Windstorm) คือปรากฏการณ์ทางธรรมชาติท่ีเกิดจากการเปล่ียนแปลงทาง

สภาพอากาศท่ีรุนแรง ท่ีมกัก่อให้เกิดผลกระทบต่อทรัพยากรทางธรรมชาติ ส่ิงปลูกสร้าง และส่ิงมีชีวิต เกิด

จากการเคล่ือนท่ีของลมหรือมวลอากาศ ซ่ึงเกิดจากความต่างกนัของอุณหภูมิบรรยากาศโดยรอบ โดยกระแส

ลมจะพดัเขา้หาจุดศูนยก์ลางของบริเวณดงักล่าว เน่ืองจากมวลอากาศลอยตวัข้ึน ส่งผลใหม้วลอากาศดา้นขา้ง

ท่ีมีอุณหภูมิต ่ากวา่ไหลเขา้มาแทนท่ี ท าใหเ้กิดการหมุนของอากาศ ก่อนพฒันาไปเป็นพาย ุ

ในหลายปีท่ีผา่นมา นกัอุตุนิยมวิทยาและศูนยเ์ตือนภยัจ านวนมากทุ่มเทให้กบัการศึกษาน้ีและมี

ความกา้วหนา้ในเทคโนโลยสี าหรับใชส้ังเกตุการณ์ท่ีดีข้ึน อยา่งไรก็ตามเทคโนโลยท่ีีช่วยในการแจง้เตือนภยั

ในประเทศไทยมีการใชง้านยงัไม่แพร่หลาย หรือยงัอยูใ่นช่วงท่ีก าลงัพฒันา 

งานวิจยัน้ีจึงมีวตัถุประสงค์เพื่อพฒันาแอพพลิเคชั่นโดยใช้แบบจ าลองทาง Machine Learning 

ในการท านายพื้นท่ีเส่ียงได้รับผลกระทบจากพายุท่ีเกิดในประเทศไทย และแสดงขอ้มูลพายุลูกเก่าๆ ท่ี

เหมือนกบัพายุลูกล่าสุด โดยการท างานสามารถแบ่งไดเ้ป็น 3 ส่วน ส่วนแรก การเตรียมขอ้มูล โดยใชข้อ้มูล

จากกรมอุตุนิยมวิทยา และกรมป้องกนัและบรรเทาสาธารณะภยั ส่วนท่ีสองการสร้างแบบจ าลองโครงข่าย

ประสาทเทียม (Neural Network) เพื่อท านายพื้นท่ีเส่ียงไดรั้บผลกระทบและเปรียบเทียบพายุโดยใชก้ารหา

ระยะทางแบบยคุลิด (Euclidean Distance) ส่วนสุดทา้ยสร้างเวบ็แอพพลิเคชัน่ในการแสดงผล 

ผลท่ีไดจ้ากงานวิจยัท าให้สามารถเฝ้าระวงัผลกระทบจากพายุในต าบลต่างๆ ของประเทศไทย

เพื่อลดความเสียหายต่อทรัพยากรธรรมชาติ ส่ิงปลูกสร้าง ผลผลิตทางการเกษตร ชีวิตและทรัพยสิ์นของ

ประชาชนในพื้นท่ีเส่ียงท่ีจะไดรั้บผลกระทบ 

 
วตัถุประสงค์ของงานวจัิย 
      1. ท านายพื้นท่ีในประเทศไทย ท่ีมีความเส่ียงไดรั้บผลกระทบจากพายท่ีุเกิด โดยแสดงในรูปแบบการ

แจง้เตือนพายใุนระดบัต าบล 

      2. เปรียบเทียบเพื่อหาความเหมือนระหวา่งพายลูุกล่าสุดกบัพายลูุกเก่าท่ีเคยเกิดข้ึนไปแลว้ 
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ขอบเขตงานวจัิย 

1. ใชชุ้ดขอ้มูลต่างๆดงัน้ี 
1) ชุดขอ้มูลสภาพอากาศจากกรมอุตุนิยมวทิยา ตั้งแต่วนัท่ี 2 มกราคม พ.ศ. 2561 ถึงวนัท่ี 22 

มกราคม พ.ศ. 2564 
2) ชุดขอ้มูลแจง้เตือนวาตภยัจากกรมป้องกนัและบรรเทาสาธารณะภยั (ปภ.) ตั้งแต่วนัท่ี                

8 มกราคม พ.ศ. 2559 ถึงวนัท่ี 29 พฤศจิกายน พ.ศ. 2563 
3) ชุดขอ้มูลประวติัการเกิดวาตภยัจากกรมอุตุนิยมวทิยา ตั้งแต่วนัท่ี 1 มกราคม พ.ศ. 2561 ถึงวนัท่ี 

15 พฤศจิกายน พ.ศ. 2563 
2. การแจง้เตือนวาตภยัใหก้บัต าบลในประเทศไทยโดยแสดงเป็นเกณฑค์วามรุนแรง 

3. การพยากรณ์พื้นท่ีผลกระทบโดยใชข้อ้มูลสภาพอากาศล่วงหนา้หน่ึงวนั 

4. แสดงรายช่ือวาตภยัท่ีเหมือนกบัวาตภยัลูกปัจจุบนัท่ีสุด 5 อนัดบัแรก 

ประโยชน์ทีค่าดว่าจะได้รับ 

1. เพื่อช่วยใหต้ าบลต่างๆ ในประเทศไทยมีการเฝ้าระวงัพายท่ีุก าลงัจะเขา้มาในประเทศ 

2. เพื่อเป็นแนวทางส าหรับต่อยอดการพฒันาแบบจ าลองท่ีเก่ียวขอ้งกบัวาตภยัหรือภยัอ่ืนๆ 

3. เพื่อเป็นแนวทางในการศึกษาปัจจยัต่างๆของพายท่ีุมีความคลา้ยกนั  

ทฤษฎ ีและผลงานวจิัยทีเ่กีย่วข้อง 

1.  เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) 

     คือระบบท่ีสามารถเรียนรู้จากขอ้มูลท่ีมีอยูไ่ดด้ว้ยตนเอง ประกอบดว้ยขอ้มูลและเคร่ืองมือทาง

สถิติเพื่อช่วยพฒันากระบวนการแกปั้ญหา และท านายผลลพัธ์ออกมาอยา่งเหมาะสม 

      Machine Learning จะท างานคลา้ยกบัการเรียนรู้ของมนุษย ์โดยการป้อนชุดขอ้มูลและชุดค าสั่ง

ใหค้อมพิวเตอร์ “เรียนรู้” เพื่อจ าแนกแยกแยะวตัถุต่างๆ รวมถึงบุคคล ส่ิงของ ฯลฯ  
 

2.  โครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) 

     โครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) เป็นอลักอริทึมหลกัของการเรียนรู้เชิงลึก (Deep 

Learning) ซ่ึงเป็นแนวทางการเรียนรู้แบบหน่ึงของเทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) 

      การท างานของโครงข่ายประสาทเทียมจะเป็นการจ าลองการท างานมาจากสมองของมนุษย์

โดยตรง ซ่ึงสมองของมนุษยน์ั้นจะมีหน่วยประมวลผลมากมายท่ีเช่ือมกนัดว้ยระบบประสาทช่วยให้มนุษย์

สามารถจดจ า วิเคราะห์และตดัสินใจไดอ้ยา่งรวดเร็ว แต่ในส่วนของคอมพิวเตอร์มีหนา้ท่ีเพียงแค่รับขอ้มูล
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และรันโปรแกรมตามค าสั่งท่ีมนุษย์ป้อนให้ ดงันั้นจึงเกิดการจ าลองแนวทางการเรียนรู้ของมนุษย์ไปสู่

คอมพิวเตอร์ดว้ย Neural Network ข้ึนมา  

 

 

 
ภาพที ่1: แสดงการท างานของโครงข่ายประสาทเทียม 
   

3.  ทฤษฎกีารประมาณค่าในช่วง (Interpolation) 

     ใชห้ลกัการของ IDW หรือ Inverse Distance Weight เป็นวธีิการประมาณค่าโดยจะท าการสุ่ม

จุดตวัอย่างจากข้อมูลท่ีมี ซ่ึงเป็นจุดท่ีสามารถส่งผลกระทบไปยงัเซลล์ท่ีต้องการประมาณค่าได้ ซ่ึงจุด

ผลกระทบน้ีจะมีผลกระทบน้อยลงตามระยะทางท่ีอยูห่่างจากจุดท่ีตอ้งการประมาณค่าไปเร่ือยๆ เหมาะกบั

ตวัแปรท่ีระยะทางมีผลต่อการค านวณ ซ่ึงจุดยิ่งใกลก้นัจะยิ่งมีอิทธิพลมาก เช่นความสูง ปริมาณน ้ าฝน การ

กระจายตวัของสารเคมี ระดบัเสียงรบกวน เป็นตน้ และในงานวิจยัน้ีจะเป็นการท านายค่าสภาพอากาศต่างๆ 

ตามต าบลในประเทศไทย 

 

 
ภาพที ่2: แสดงการหาค่าจากจุดท่ีทราบค่า โดยค่าท่ีไม่รู้จกัจะถูกท านายดว้ยสูตรทางคณิตศาสตร์ 
 
ทีม่า: desktop.arcgis.com 
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4.  การสุ่มลด (Under sampling) 

     เป็นหน่ึงในวิธีการจัดการข้อมูลโดยจะท าการลดจ านวนข้อมูลท่ีมีจ านวนมากให้มีจ านวน

ใกลเ้คียงกบัขอ้มูลท่ีมีจ  านวนน้อย ถูกน ามาใช้บ่อยคร้ังเม่ือพบขอ้มูลท่ีมีความไม่สมดุล (Imbalance Data) 

หรือขอ้มูลมีจ านวนต่างกนัมากๆ 

 

 

ภาพที ่3: แสดงการสุ่มลด (Under sampling) 
 

5.  Features Selection (Weight by chi-square) 
Features selection คือการเลือกคุณลกัษณะหรือเลือก Features ท่ีเหมาะสมเพื่อลดขนาดหรือมิติ

ของขอ้มูล กรณีท่ีมี Features เยอะเกินไปเคร่ืองอาจจะตอ้ง Fit Model เทียบกบั Features จ านวนมากท าให้ใช้
เวลานานพอสมควร หรือบางคร้ังอาจมี Features บางตวัท่ีไม่จ  าเป็นตอ้งน ามาสร้างแบบจ าลอง จึงตอ้งมีการ
คดัเลือก Features ใหเ้หมาะสมเพื่อลดระยะเวลาการประมวลผล และเพื่อไม่ให ้model over fitting จนเกินไป 
การคดัเลือกคุณลกัษณะจึงเป็นหวัใจส าคญัในการท าเหมืองขอ้มูล (Data Mining) หรือการเรียนรู้ของเคร่ือง 
(Machine Learning) ซ่ึงการคดัเลือกนั้นมีหลายวธีิมาก 

    เทคนิค Chi-Square เป็นเทคนิคการค านวณค่าน ้าหนกัของแต่ละคุณลกัษณะโดยใชค้่า Chi-Square 
โดยจะท าการดูความถ่ีท่ีเกิดข้ึนระหว่างแอตทริบิวต์ต่างๆ เทียบกบัแอตทริบิวตล์าเบล (Label) โดยค่า Chi-
Square ค  านวณไดจ้าก 

 

x2 =∑
(𝑂𝑖 − 𝐸𝑖)

2

𝐸𝑖

k

i=1

 

 𝑥2 = ค่าสถิติไคสแควร์ 
𝑂𝑖 = ความถ่ีท่ีไดจ้ากการสังเกต (Observed Frequency) 
𝐸𝑖 = ความถ่ีท่ีคาดหวงั (Expected Frequency) ซ่ึงมีค่าเท่ากบัจ านวนขอ้มูลคูณดว้ยสัดส่วนท่ีคาดหวงั 

ซ่ึง (𝐸𝑖 =  𝑛𝑝𝑖) 
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6.  การวดัประสิทธิภาพแบบจ าลองจาก Confusion Matrix 

      การจะน าแบบจ าลองไปใช้จริง จ  าเป็นต้องมีการวดัประสิทธิภาพของแบบจ าลองก่อนว่า
แบบจ าลองท่ีสร้างข้ึนมานั้นมีประสิทธิภาพเพียงพอท่ีจะน ามาพฒันาต่อหรือใชง้านจริงหรือไม่ ซ่ึงส่วนใหญ่
นั้นจะใช ้Confusion Matrix ในการวดัประสิทธิภาพ 
      Confusion Matrix คือตารางท่ีมีแนวคิดมาจากส่ิงท่ีแบบจ าลองท านายไดก้บัส่ิงท่ีเกิดข้ึนจริงนั้นมี
สัดส่วนเป็นอยา่งไร 

 
 
ภาพที ่4: แสดงตวัอยา่งตาราง Confusion Matrix 
 

7.  การหาความเหมือน (Similarity) โดยวธีิการหาระยะทางแบบยุคลดิ (Euclidean Distance) 
      การหาความเหมือนมีหลายวธีิ ซ่ึงในงานวจิยัฉบบัน้ีจะใชว้ธีิการ  Euclidean Distance ในการหา
ค่าความเหมือนของตวัแปร 
     Euclidean Distance คือระยะทางปกติระหว่างจุดสองจุดในแนวเส้นตรง เป็นค่ารากท่ีสองของ
ผลรวมของผลต่างก าลงัสองระหวา่งเวกเตอร์ทั้งสอง โดยท่ี  

qi, pi   = จุดของขอ้มูล 
n = จ านวนมิติ 

 

ระเบียบวธิีวจิัย 
1. ข้อมูลทีใ่ช้ในงานวจัิย        
    1.1 ขอ้มูลสภาพอากาศจากกรมอุตุนิยมวทิยาซ่ึงมีลกัษณะของขอ้มูลดงัน้ี 

1) เป็นขอ้มูลรายชัว่โมงจ านวน 2,338,065 ตวัอยา่ง ซ่ึงเก็บขอ้มูลตั้งแต่ 2 มกราคม 2561 
ถึง 22 มกราคม 2564 
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2) คุณลกัษณะท่ีสนใจไดแ้ก่ ทิศทางลม, ความเร็วลม, อุณหภูมิ, ความกดอากาศและ
ความช้ืน 

1.2 ขอ้มูลแจง้เตือนวาตภยัจาก กรมป้องกนัและบรรเทาสาธารณะภยั(ปภ.) โดยมีลกัษณะของ      
ขอ้มูลดงัน้ี 

1) เป็นขอ้มูลรายวนัจ านวนทั้งหมด 17,255 ตวัอยา่ง ซ่ึงจะเก็บเฉพาะช่วงวนัท่ีมีการแจง้
เตือนวาตภยัในประเทศไทยเท่านั้น 

2) เก็บขอ้มูลตั้งแต่วนัท่ี 8 มกราคม 2559 จนถึงวนัท่ี 29 พฤศจิกายน 2563 
3) รวมต าบลท่ีมีการแจง้เตือนวาตภยัแลว้ทั้งหมด 5,431 ต าบล 

    1.3 ขอ้มูลประวติัวาตภยัท่ีเคยเกิดข้ึน มีลกัษณะของขอ้มูลดงัน้ี 
1) เป็นขอ้มูลราย 6 ชัว่โมงจ านวนทั้งหมด 2,328 ตวัอยา่ง ซ่ึงจะเก็บเฉพาะช่วงเวลาท่ีเกิด

พายเุท่านั้น 
2) เป็นขอ้มูลท่ีท าการเก็บตั้งแต่วนัท่ี 1 มกราคม 2561จนถึงวนัท่ี 15 พฤศจิกายน 2563 
3) มีพายรุวมทั้งส้ิน 96 ลูก 

 

 
 
ภาพที ่5: แสดงชุดขอ้มูลท่ีใชใ้นงานวจิยั 
 

2.  การเตรียมข้อมูล (Prepare Data) 

1) จากขอ้มูลสภาพอากาศจ านวน 2,338,065 ตวัอย่าง พบว่ามี Missing values อยู่ ไดท้  า

การ Remove missing values ออกเหลือตวัอยา่งทั้งหมดจ านวน 2,267,368 ตวัอยา่ง 

2) ท าการปรับเปล่ียนขอ้มูลรายชัว่โมงเป็นขอ้มูลแบบรายวนัโดยค่าของคุณลกัษณะจะใช้

เป็นค่าเฉล่ียแทน ไดข้อ้มูลรวม 96,968 ตวัอยา่ง 
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3) ท า Interpolation เพื่อใหมี้ต าบลครบก่อนน าไปเช่ือมโยงกบั ขอ้มูลการแจง้เตือนวาตภยั

(Label) (จากขอ้มูลท่ีได้จากการ Remove missing values จ านวน 96,968 ตวัอย่าง มี 

1,071 วนั 5 คุณลกัษณะ น ามา Interpolate ให้มีขอ้มูลครบทุกต าบลในประเทศไทยทั้ง 

5 คุณลกัษณะโดยการใชเ้ทคนิค IDW ในการเติมขอ้มูลสภาพอากาศของต าบลท่ีหายไป 

ไดข้อ้มูลรวม 7,946,820 ตวัอยา่ง) 

4) น าขอ้มูลท่ีได้จากการ Interpolation มาเช่ือมโยงกบัขอ้มูลการแจง้เตือนวาตภยัแบบ 

ล่วงหน้า 1 วนั และเพิ่มคุณลกัษณะสภาพอากาศท่ีเป็นวนัปัจจุบนัเขา้ไปดว้ย โดยใช้

รหสัต าบลและวนัท่ีของขอ้มูลเป็นคีย ์

5) ขอ้มูลท่ีได้มีลกัษณะเป็น Imbalance data ไม่เหมาะต่อการน ามาสร้างแบบจ าลองจึง

ต้องมีการท า Under sampling โดยคัดเลือกให้ Label = Y และ Label = N มีจ านวน

เท่าๆกนั ซ่ึงผลจากการท า Under sampling มีดงัน้ี 

 

ตารางที ่1: แสดงผลสรุปจากการ Remove missing values และ Under sampling 
 

 Label = Y Lebel = N 
จ านวนตวัอยา่งก่อนก าจดั Missing Values 15,009  7,931,811 
จ านวนตวัอยา่งหลงัก าจดั Missing Values 15,001 7,916,979 
จ านวนตวัอยา่งหลงัท า Under Sampling 15,001 15,001 

 

3.  การคัดเลือกตัวแปร (Features Selection) 
    โดยใชข้อ้มูลสภาพอากาศล่วงหนา้ 1 วนั และขอ้มูลสภาพอากาศปัจจุบนั โดยประโยชน์หลกัของ 

การท า Features Selection คือ เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพของโมเดลและเพื่อลดจ านวณ Features ท่ีไม่จ  าเป็น 
ในงานวจิยัฉบบัน้ีใช ้weight by chi-square ในการหาค่าน ้าหนกัความสัมพนัธ์ของทั้ง 11 คุณลกัษณะ 
 

4.  สร้างแบบจ าลอง Neural Network (จากข้อมูลล่วงหน้า 1 วนั และข้อมูลปัจจุบัน) 
      ท าการสร้างแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมโดยใช ้11 คุณลกัษณะดงัน้ี 
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ตารางที ่2: แสดงคุณลกัษณะท่ีใชใ้นการสร้างแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียม 
 

1 ความกดอากาศก่อนหนา้ 1 วนั 7 ความช้ืน ณ วนัปัจจุบนั 
2 ความช้ืนก่อนหนา้ 1 วนั 8 อุณหภูมิ ณ วนัปัจจุบนั 
3 อุณหภูมิก่อนหนา้ 1 วนั 9 ความเร็วลม ณ วนัปัจจุบนั 
4 ความเร็วลมก่อนหนา้ 1 วนั 10 ทิศทางลม ณ วนัปัจจุบนั 
5 ทิศทางลมก่อนหนา้ 1 วนั 11 เดือน (1-12) ท่ีท าการเก็บขอ้มูล 
6 ความกดอากาศ ณ วนัปัจจุบนั 

 

    ใชโ้อเปอร์เรเตอร์ “Neural Net” ของ RapidMiner Studio เพื่อท าการสร้างแบบจ าลองโครงข่าย
ประสาทเทียม โดยก าหนดพารามิเตอร์ต่างๆดงัน้ี 
 
ตางรางที ่3: แสดงค่าพารามิเตอร์ท่ีใชใ้นการสร้างแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียม 
 

Hidden layer 1 7 
Hidden layer 2 5 
Training cycle 160 
Learning rate 0.01 
Momentum 0.9 

    
 และมี Output Label ไดแ้ก่ ต าบลท่ีมีการแจง้เตือนวาตภยั (Warning) และต าบลท่ีไม่มีการแจง้เตือน

วาตภยั (No Warning) 
 

 
 

ภาพที ่6: แสดงโครงสร้างของแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมดว้ย RapidMiner Studio 
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5.  หาความเหมือนของพายุโดยเปรียบเทียบกบัข้อมูลประวตัิวาตภัย 
 

 
 

ภาพที ่7: แสดงวธีิการหาความเหมือนของพายุ 
 

   ท  าการเตรียมขอ้มูลพายโุดยมีขั้นตอนดงัน้ี 
1) จดัเรียงขอ้มูลการเกิดพายตุามวนัและเวลาการเกิด 
2) ท าการจดัการขอ้มูลใหเ้ป็นไปในรูปแบบเดียวกนั ยกตวัอยา่งเช่น Wind Direction ซ่ึงเป็น

ขอ้มูลท่ีเกิดจากการบนัทึกขอ้มูลโดยผูใ้ช ้ท าใหเ้กิดความผิดพลาดท่ีเกิดจากมนุษย ์(Human 
Error) จ าเป็นตอ้งมีการท า Data Cleansing เน่ืองจากมีการใชต้วัอกัษรเล็กใหญ่หรือค ายอ่ไม่
เหมือนกนั 

3) ใช ้Operator Data to Similarity และ Similarity to Data ในการหาความเหมือนของตวัแปร
ท่ีสนใจและเลือกใชเ้ป็น Euclidean Distance ในการหาระยะทาง 

4) โดยค่าความเหมือนจะถูกแสดงในช่อง Distance ซ่ึงยิง่ค่า Distance มีค่าต ่าแสดงวา่ขอ้มูล
ใกลก้นัหรือเหมือนกนัมากนัน่เอง 

5) ท าการจดัเรียงค่า Distance จากนอ้ยไปมากตามล าดบั และคดัเลือกมาจ านวน 5 ล าดบัแรก 

 

6.  เคร่ืองมือทีใ่ช้ในการวจัิย 
6.1 RapidMiner Studio 
ในงานวิจยัน้ีจะใช้ RapidMiner Studio ในการเตรียมข้อมูล สร้างแบบจ าลองโครงข่าย

ประสาทเทียม และใชใ้นการวดัผลแบบจ าลองท่ีสร้างข้ึน ซ่ึงเป็นเคร่ืองมือท่ีเขา้ใจง่ายเหมาะส าหรับ
ท า Data Mining 
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6.2 Microsoft Power BI Desktop 
เป็นเคร่ืองมือส าหรับออกแบบและสร้าง Dashboard เพื่อน าเสนอผลการพยากรณ์ล่วงหนา้ 

นอกจากน้ี Power BI Desktop ยงัสามารถ Publish งานของเราข้ึนเป็น Web Application เพื่อแชร์ให้
ผูอ่ื้นไดใ้ชง้านอีกดว้ย 

7.  การน าแบบจ าลองไปประยุกต์ใช้กบัข้อมูลจริง 
      ขั้นตอนการน าแบบจ าลองไปใชง้านมีความคลา้ยคลึงกบัขั้นตอนการเตรียมขอ้มูลเพื่อน ามาสร้าง
แบบจ าลองแต่มีความต่างกนัอยูบ่างส่วน  

     ขอ้มูลใหม่ท่ีจะน ามาใชก้บัแบบจ าลองเป็นขอ้มูลสภาพอากาศล่วงหนา้ 7 วนัจากกรม
อุตุนิยมวทิยา เป็นขอ้มูลแบบรายชัว่โมง ซ่ึงจะถูกเปล่ียนเป็นขอ้มูลแบบรายวนัเพื่อให ้Input เหมือนกบัช่วง
สร้างแบบจ าลอง 

 

ผลการศึกษา 
1.  ผลการคัดเลือกตัวแปรโดยหาค่าถ่วงน า้หนัก 

 

ตางรางที ่4: แสดงค่าถ่วงน ้าหนกัของตวัแปรจากนอ้ยไปมาก จากการท า Features selection โดยการหาค่า  
                    chi-square 
 

ตวัแปร ค่าน ้าหนกั 

เดือน 1812.88 
ทิศทางลมวนัปัจจุบนั 1085.932 
ทิศทางลมล่วงหนา้ 1 วนั 984.596 
ความช้ืนล่วงหนา้ 1 วนั 783.762 
ความเร็วลมล่วงหนา้ 1 วนั 632.32 
อุณหภูมิวนัปัจจุบนั 541.681 
ความเร็วลมวนัปัจจุบนั 382.449 
อุณหภูมิล่วงหน้า 1 วนั 216.659 
ความช้ืนวนัปัจจุบนั 142.635 
ความกดอากาศวนัปัจจุบนั 40.182 
ความกดอากาศล่วงหนา้ 1 วนั 31.671 

      

จากผลการท า Features Selection โดยใชข้อ้มูลสภาพอากาศล่วงหนา้ 1 วนั และสภาพอากาศปัจจุบนั
พบวา่สภาพอากาศของวนัปัจจุบนัค่อนขา้งมีความส าคญักบัการสร้างแบบจ าลองอยูบ่า้ง งานวิจยัน้ีจึงท าการ
ใส่สภาพอากาศปัจจุบนัเป็นคุณลกัษณะเพิ่มเขา้ไปดว้ย เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพของแบบจ าลองให้พยากรณ์
ออกมาไดแ้ม่นย  ามากข้ึน 
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ภาพที ่8: แสดงกราฟค่าน ้าหนกัจากการท า Features selection โดยการหาค่า chi-square 
 

2.  ผลจากการวดัผลแบบจ าลอง Neural Network 
 
ตารางที ่5: ตาราง Confusion Matrix จากการวดัผล 
 

 True No Warning True Warning Class Precision 
Pred. No Warning 4012 2105 65.59% 

Pred. Warning 1392 4230 75.24% 
Class Recall 74.24% 66.67%  

 
     จากการวดัประสิทธิภาพไดค้่า Accuracy ท่ี 70.21 เปอร์เซ็น และไดค้่า Class Recall และ Class 

Precision อยูใ่นเกณฑท่ี์น่าพอใจ 
 
3.  ผลจากการหาความเหมือนของพายุ 

 

 

 

 
ภาพที ่9: ตวัอยา่งผลการหาความเหมือนดว้ยวธีิการหา Euclidean Distance โดย RapidMiner Studio 
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    จากภาพตวัอยา่ง จะเห็นวา่พายลูุกท่ี 285(หวา่มก๋อ) เม่ือเทียบกบัพายลูุกท่ี 206(บารีจดั), 277(หล่ิน

ฟา), 278(นงักา), 280(โซเดล) และ 281(โมลาเบ) นั้นมีระยะทาง(Distance) นอ้ยท่ีสุด 5 ล าดบัแรก 

 

4.  การแสดงผล 

จากการน าแบบจ าลองท่ีไดไ้ปประยุกตใ์ชก้บัขอ้มูลสภาพอากาศจริงท่ีไดจ้ากกรมอุตุนิยมวิทยา 

และแสดงผลเป็น Dashboard ผา่นทาง Web Application โดยใชโ้ปรแกรม Power BI desktop ในการแสดงผล 

 

 

 
ภาพที ่10: ตวัอยา่งผลจากแบบจ าลองผา่น Power BI desktop 
 

บทสรุปและข้อเสนอแนะ 
1.  สรุปผลการศึกษา 

      แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมท่ีพฒันา เม่ือใชก้บัตวัแปรทั้ง 11 ตวั โดยมีค่า Learning rate 

ท่ี 0.01 Training cycle ท่ี 160 มีค่า Accuracy อยูท่ี่ 70.21%  โดยค่าความถูกตอ้งของการแจง้เตือนวาตภยั 

66.67% และค่าความถูกตอ้งของการไม่แจง้เตือนวาตภยั 74.24% ซ่ึงเป็นค่าท่ีใหผ้ลดีท่ีสุดและยอมรับได ้
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      ผลการหาค่าความเหมือนเม่ือเปรียบเทียบค่าตวัแปรต่างๆ ของพายลูุกปัจจุบนักบัลูกล่าสุด พบวา่

มีความใกลเ้คียงกนัทั้ง ทิศทางของพายุ, เดือนท่ีเกิดพายุ, ละติจูด, ลองติจูด และความเร็วลม ณ จุดศูนยก์ลาง

พาย ุท าใหไ้ดค้่าระยะทาง(Distance) ท่ีต  ่าเม่ือเทียบกบัพายลูุกปัจจุบนั 

2.  ข้อเสนอแนะ 

      2.1 การคดัเลือกตวัแปรท่ีใชใ้นการสร้างแบบจ าลอง รวมถึงการหาตวัแปรเพิ่มเติมจากงานวจิยัน้ี 

ซ่ึงในงานวจิยัน้ีมีตวัแปรจ ากดัในการสร้างแบบจ าลอง 

      2.2 การทดสอบดว้ยแบบจ าลองอ่ืนๆ และวดัผลเปรียบเทียบกบั Neural Network หรือผสมผสาน

กนัระหวา่งแบบจ าลองแบบต่างๆ เพื่อผลท่ีดีข้ึน 

      2.3 ทดสอบหาค่าความเหมือนของพายดุว้ยเทคนิคระยะทางแบบต่างๆ และน ามาเปรียบเทียบผล 

      2.4 ผลของแบบจ าลองท่ีท านายวา่จะไม่มีการแจง้เตือน แต่ความจริงแลว้มีการแจง้เตือนเกิดข้ึน

จ านวน 2,105 ตวัอยา่งในพื้นท่ีจริงจากแผนท่ีประเทศไทย เม่ือน ามาเปรียบเทียบกบัพื้นท่ีจริงพบวา่เกิดข้ึนกบั

จงัหวดั นครสวรรค์ พิจิตรและจงัหวดัลพบุรีเป็นส่วนใหญ่ ทั้งน้ีจ  านวนต าบลในแต่ละจงัหวดัอาจมีผลต่อ

การเปรียบเทียบ และอาจข้ึนกบัปัจจยัอ่ืนๆทางดา้นสภาพอากาศท่ีมีความคลา้ยคลึงกนัส่งผลใหผ้ลการท านาย

มีความคลาดเคล่ือนไม่มากก็นอ้ย 

     2.5 ในการเพิ่มตวัแปรของเดือนเข้ามาช่วยในการสร้างแบบจ าลองโดยใช้เป็นเลข 1 ถึง 12 

ตามล าดบัของเดือนสามารถทดสอบเปล่ียนเป็นเป็นช่วงของฤดูแทน และเปรียบเทียบผลของแบบจ าลองซ่ึง

คาดว่า การใช้ตวัแทนเป็นตวัเลขอาจจะมีขอ้จ ากดัเช่น เดือนธันวาคมและเดือนมกราคม ถึงแมต้วัเลขจะ

ต่างกนัมาก คือ 1 และ 12 แต่ยงัเป็นฤดูหนาวเหมือนกนัทั้งคู่ 

      2.6 ในพื้นท่ีบางส่วนหากสภาพอากาศเหมือนกนั ส่วนใหญ่แลว้ควรจะมีการแจง้เตือนเหมือนกนั 

แต่ดว้ยขอ้จ ากดัต่างๆเช่น พื้นท่ีท่ีมกัจะมีการแจง้เตือนควรจะให้มีการแจง้เตือนต่อไปถึงแมส้ภาพอากาศจะ

แตกต่างออกไป ทั้งน้ีข้ึนอยู่กบัเกณฑ์ของหน่วยงานท่ีเก่ียวขอ้งดว้ย เช่นพื้นท่ีทางภาคใตท่ี้มกัเกิดมรสุมอยู่

บ่อยคร้ัง อาจไม่จ  าเป็นตอ้งมีการแจง้เตือนยกเวน้เสียแต่วาตภยันั้นจะมีเกณฑค์วามรุนแรงมาก เป็นตน้ 
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