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บทคดัย่อ 
ในการพิจารณาค าร้องขอปล่อยตวัชั่วคราวจ าเลยตามประมวลกฎหมายวิธีพิจารณา

ความอาญามาตรา 108 วรรคหน่ึง วางหลกัการให้ผูพ้ิพากษาสามารถใช้ดุลพินิจในการพิจารณา     
ค  าร้องขอจากขอ้มูลคดี พฤติการณ์ในคดี รวมถึงประวติัการกระท าความผิดของจ าเลยซ่ึงจะท าให้
ศาลเช่ือวา่จ าเลยจะไม่หลบหนีหลงัจากไดรั้บการปล่อยตวั งานวิจยัก่อนหนา้ไดมี้การศึกษาถึงความ
เส่ียงของการปล่อยชั่วคราวเก่ียวกับปัจจยัท่ีส าคญัหลายประการ โดยส่งผลอย่างมีนัยส าคญัซ่ึง
สอดคล้องกบัขอ้กฎหมายท่ีเก่ียวขอ้ง เพื่อสนับสนุนการตดัสินใจของผูพ้ิพากษา ดงันั้นงานน้ีจึง
น าเสนอระบบอตัโนมติัส าหรับการประเมินความเส่ียงในการปล่อยตวัชัว่คราวส าหรับศาลยุติธรรม 
โดยใช้เทคนิคการเรียนรู้ด้วยเคร่ือง มีการสร้างแบบจ าลองจากค าร้องขอปล่อยตวัชั่วคราวท่ีศาล
อนุญาตหรือไม่อนุญาตจากปัจจยั 4 กลุ่มหลกัท่ีน่าเช่ือถือไดแ้ก่ ขอ้มูลคดีและขอ้มูลจ าเลย ขอ้มูล
ผูป้ระกนัและหลกัทรัพย ์พฤติการณ์ในคดี และประวติัการกระท าความผิดของจ าเลย จากผลการ
ทดสอบพบว่าแบบจ าลองท่ีใช้เฉพาะข้อมูลคดีในช่วง  โควิด 19 (ปีพ.ศ. 2563-2564) ให้ความ
แม่นย  าในการท านายสูงสุด โดยใชเ้ทคนิคตน้ไมต้ดัสินใจ (Decision Tree) ซ่ึงสามารถท านายค าร้อง
ขอไดถู้กตอ้งทั้งหมด ในกรณีท่ีไม่อนุญาตปล่อยตวัชัว่คราวแต่ท านายค าร้องขอท่ีอนุญาตปล่อยตวั
ชั่วคราวผิดไปเพียงแค่ 1 คดีเน่ืองจากมีการยื่นคดัคา้นจากฝ่ังโจทก์ซ่ึงอาจจะมีการใส่ปัจจยัน้ีใน
แบบจ าลองในอนาคต  
ค าส าคัญ : การปล่อยตวัชัว่คราว การประเมินความเส่ียง การเรียนรู้ของเคร่ือง ประวติัอาชญากรรม
ของจ าเลย 
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ABSTRACT 

       A Defendant's request for bail will be ruled regarding the Criminal Court Code, B.E. 
2477 (Section 108/1) .  The order to be temporarily released may be dismissed upon reasonable 
grounds based on the case information, circumstances, and criminal records of the defendants. 
The former research in risks of provisional release had concluded several significant factors 
reliant on the reasonable grounds as specified by the law.  To support the effective decision 
making of the judges, this work presents an automated system for risk assessment in temporary 
release for the court of justice using machine learning techniques.   Our constructed model 
classifies allowed or disallowed requests based on reliable factors. These factors include 1) case 
and defendant, 2) insurances and their securities, 3) circumstances, and 4) criminal records of the 
defendants.  Experiments on the sample court showed that a decision-tree model obtains the 
highest accuracy score on cases data during the Covid-19 pandemic year (in 2020 and 2021). Our 
model correctly classifies all allowed requests. Meanwhile, only one actual disallowed request is 
misclassified due to the objection requested by the plaintiff which will be further included in a 
training dataset. 
 
Keywords: temporary release, risk assessment, machine learning, criminal record of defendants 
 

บทน า 
การพิจารณาสั่งค  าร้องขอปล่อยชัว่คราว ศาลพึงอนุญาตให้ปล่อยเป็นหลกั การไม่ปล่อย

จะถือวา่เป็นขอ้ยกเวน้ และในการปล่อยชัว่คราวนั้น ศาลจะเรียกประกนัหรือหลกัประกนัเกินควร
แก่กรณีไม่ได ้โดยศาลจะเรียกประกนัหรือหลกัประกนัเป็นเงินหรือหลกัทรัพยก์็ไดโ้ดยให้อา้งอิง
อตัราวงเงินประกนัตามบญัชีเกณฑ์มาตรฐานกลางหลกัประกนัในการปล่อยชั่วคราว ซ่ึงบางคร้ัง
ก่อให้เกิดปัญหาความเหล่ือมล ้าระหวา่งผูท่ี้มีฐานะกบัผูย้ากจน จนมีคนกล่าววา่ คุกเอาไวข้งัคนจน 
ทั้งยงัไม่อาจป้องกนัผูต้อ้งหาหรือจ าเลยหลบหนีหรือก่ออนัตรายแก่สังคม ส านกังานศาลยติุธรรมจึง
ได้มีการก าหนดเร่ืองการประเมินความเส่ียงเพื่อเป็นช่องทางให้ศาลสามารถใช้ดุลยพินิจอย่าง
เหมาะสมกบัพฤติการณ์ความเส่ียงและบรรเทาความเดือดร้อนของผูต้อ้งหาหรือจ าเลยท่ียากจน โดย
อาศยัขอ้บงัคบัของประธานศาลฎีกาวา่ดว้ยหลกัเกณฑ์ วิธีการและเง่ือนไขเก่ียวกบัการเรียกประกนั
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หรือหลกัประกนัในการปล่อยชัว่คราวผูต้อ้งหาหรือจ าเลยในคดีอาญา และระเบียบราชการฝ่ายตุลาการ
ศาลยติุธรรมวา่ดว้ยการปล่อยชัว่คราว  

ในการประเมินความเส่ียงในการปล่อยชั่วคราวผูต้้องหาหรือจ าเลย ศาลจ าเป็นต้อง
ค านึงถึงความเส่ียง โดยความเส่ียงท่ีกฎหมายก าหนดให้ศาลตอ้งพิจารณามีอยู่ 2 เหตุหลกั ๆ ไดแ้ก่ 
ความเส่ียงท่ีจะหลบหนี และความเส่ียงท่ีจะก่อเหตุร้าย (กระท าความผิด หรือก่อภยนัตราย หรือยุ่ง
เหยิงกบัพยานหลกัฐาน หรือขดัขวางการสอบสวน) ดงันั้น ศาลจึงจ าเป็นตอ้งมีขอ้มูลและเคร่ืองมือ
ในการจดัการความเส่ียงทั้งสองดา้น โดยศาลจะพิจารณาจากขอ้มูลส่วนตวัและประวติัเก่ียวกบัคดีท่ี
ผา่นมาของผูต้อ้งหาหรือจ าเลย โดยขอ้มูลส่วนท่ีส าคญัและจ าเป็นในการวิเคราะห์ความน่าเช่ือถือ
ของผูต้อ้งหาหรือจ าเลย ศาลจะตรวจสอบขอ้มูลและท าการประเมินความเส่ียงจากการค านวณทาง
สถิติและวิเคราะห์ทางพฤติกรรมศาสตร์ ออกมาเป็นความเส่ียงตั้งแต่ ต ่ามาก ต ่า ปานกลาง สูง สูง
มาก ซ่ึงศาลจะปล่อยผูต้อ้งหาหรือจ าเลย โดยก าหนดเง่ือนไขในการก ากบัดูแลท่ีมีความเขม้งวด
ต่างกนัไปตามระดบัความเส่ียง โดยผูท่ี้มีสิทธิประเมินความเส่ียง ตอ้งเป็นผูท่ี้ถูกตั้งขอ้หาท่ีมีอตัรา
โทษหนักท่ีสุด คือ โทษจ าคุกอย่างสูงไม่เกิน 5 ปี และให้ความยินยอมในการให้ขอ้มูลส่วนตวัท่ี
ส าคญัและจ าเป็นต่อการพิจารณาความเส่ียงในการหลบหนีและกระท าความผดิอ่ืน ๆ  

ระบบประเมินความเส่ียงในการปล่อยตวัชั่วคราวส าหรับศาลยุติธรรม มุ่งเน้นท่ีจะ
ประเมินความเส่ียงในการปล่อยชัว่คราวในการขอประกนัตวัทั้งการเรียกประกนั วางหลกัประกนั 
และแบบประเมินความเส่ียง โดยสร้างระบบประเมินความเส่ียง เพื่อใช้เป็นขอ้มูลประกอบดุลพินิจ
ของผูพ้ิพากษา และลดการกรอกแบบประเมินความเส่ียงของจ าเลย โดยการตรวจสอบขอ้มูลจาก
ฐานขอ้มูล ซ่ึงจะช่วยอ านวยความสะดวกต่อคู่ความและเจา้หน้าท่ีผูป้ฏิบติังาน ช่วยลดการท างานท่ี
ซ ้ าซ้อน และคู่ความได้รับบริการท่ีรวดเร็วข้ึน  ประกอบกบัผูพ้ิพากษาสามารถใช้ขอ้มูลในการ
ประเมินความเส่ียงเพื่อเป็นข้อมูลประกอบการใช้ดุลพินิจในการปล่อยตัวชั่วคราวได้อย่างมี
ประสิทธิภาพ ประกอบกบัในสถานการณ์การแพร่ระบาดของโรคติดเช้ือไวรัสโคโรนา 2019 และ
ประกาศคณะกรรมการบริหารศาลยุติธรรม เร่ือง การบริหารจดัการคดีในสถานการณ์การแพร่
ระบาดของโรคติดเช้ือไวรัสโคโรนา 2019 (Coronavirus Disease : COVID-19) ประธานศาลฎีกาได้
มอบนโยบายใหศ้าลลดการคุมขงัท่ีไม่จ  าเป็น 
 
วตัถุประสงค์ 

1. เพื่อพัฒนาระบบประเมินความเส่ียงในการปล่อยชั่วคราวและใช้เป็นข้อมูล
ประกอบดุลพินิจในการพิจารณาสั่งค  าร้องขอปล่อยชัว่คราวของผูพ้ิพากษา 
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2. เพื่อลดการกรอกแบบประเมินความเส่ียงของจ าเลย โดยการตรวจสอบขอ้มูลจาก
ฐานขอ้มูลส านวนคดีศาลชั้นตน้ 

 
ขอบเขตของงานทีพ่ฒันา 

1. จดัเตรียมขอ้มูลและท า Data Preparation 
2. พฒันา Model เพื่อใชใ้นการเรียนรู้ 
3. จดัท า Web Application ใหบ้ริการขอ้มูลผา่น Web Browser แบ่งหนา้จอการท างาน

ออกเป็น 2 ส่วน ส าหรับผูพ้ิพากษา และส าหรับผูดู้แลระบบ การท างานของระบบ
ประเมินความเส่ียงในการปล่อยตวัชั่วคราวส าหรับศาลยุติธรรม ประกอบดว้ย 2 
ส่วนหลัก ๆ คือ ส่วนแรก ท าการปรับปรุงรูปแบบของแบบสอบถามเพื่อการ
ประเมินความเส่ียงในการปล่อยชัว่คราวของผูต้อ้งหาหรือจ าเลย ส่วนสอง ท าการ
วิเคราะห์ขอ้มูลดว้ยโมเดล Decision Tree เพื่อหาค่าความน่าจะเป็น โดยระบบจะ
พิจารณาว่าคดีท่ีสนใจอยู่นั้นมีความเส่ียงมากน้อยเพียงใด และคาดการณ์ว่าศาล
น่าจะอนุญาตหรือไม่อนุญาตใหป้ล่อยชัว่คราว  
 

ประโยชน์ทีค่าดว่าจะได้รับ 
1. มีระบบประเมินความเส่ียงในการปล่อยตวัชัว่คราวส าหรับศาลยุติธรรมและใชเ้ป็น

ขอ้มูลประกอบดุลพินิจในการพิจารณาสั่งค  าร้องขอปล่อยชัว่คราวของผูพ้ิพากษา 
2. ลดการท างานท่ีซ ้ าซ้อนของเจา้หน้าท่ีศาล ในการบนัทึกขอ้มูล ตรวจสอบขอ้มูล

และท าการประเมินความเส่ียงจากการค านวณทางสถิติ ในการเสนอผูพ้ิพากษา 
3. ลดการกรอกแบบประเมินความเส่ียงของจ าเลย โดยการตรวจสอบข้อมูลจาก

ฐานขอ้มูลส านวนคดีศาลชั้นตน้ 
 

แนวคดิ ทฤษฎ ีและงานวจิัยทีเ่กีย่วข้อง 
1. Decision Tree 

ตน้ไมต้ดัสินใจ (Decision Tree) เป็นการเรียนรู้โดยการจ าแนกประเภท (Classification) 
ขอ้มูลออกเป็นกลุ่ม (class) ต่าง ๆ โดยใชคุ้ณลกัษณะ (attribute) ขอ้มูลในการจ าแนกประเภท ตน้ไม้
ตดัสินใจท่ีไดจ้ากการเรียนรู้ท าให้ทราบว่า คุณลกัษณะใดเป็นตวัก าหนดการจ าแนกประเภท และ
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คุณลักษณะแต่ละตวัมีความส าคัญมากน้อยต่างกันอย่างไร เพราะฉะนั้นการจ าแนกประเภทมี
ประโยชน์ช่วยใหส้ามารถวเิคราะห์ขอ้มูลและตดัสินใจไดถู้กตอ้งยิง่ข้ึน 

Decision tree ประกอบดว้ยราก (Root node) ท่ีเป็นจุดเร่ิมตน้ของล าดบัการตดัสินใจ ถดั
มาคือก่ิง (Branch node) เป็นตวัเช่ือมระหวา่งบพัท่ีเป็นเง่ือนไขการตดัสินใจท่ีจะแบ่งขอ้มูลออกเป็น 
2 ก่ิงหรือมากกวา่ 2 ก่ิงก็ได ้และสุดทา้ยคือใบ (Leaf node) คือเป็นส่วนของผลลพัธ์ท่ีไดจ้ากการจดั
หมวดหมู่ขอ้มูล หลกัจากท า Classification tree จะท าให้พบกฎ (Riles) หรือรูปแบบ (Patterns) ของ
ขอ้มูลท่ีซ่อนอยู ่มีขอ้ดีคือสามารถท าให้ทราบปัจจยัและล าดบัของปัจจยัท่ีมีอิทธิพลกบัตวัแปรตาม
ไดอ้ย่างชัดเจน ขอ้ดีของ Decision tree คือผลลพัธ์ท่ีได้จากตวัแบบท าให้ทราบล าดบัอิทธิพลและ
ความสัมพนัธ์ของปัจจยัท่ีส่งผลต่อตวัแปรตามไดเ้ป็นอยา่งดี (Runya , 2018) 

ต้นไม้ตดัสินใจ เป็นแบบจ าลองทางคณิตศาสตร์ เพื่อหาทางเลือกท่ีดีท่ีสุด โดยการ
น าเอาขอ้มูลมาสร้างแบบจ าลองการพยากรณ์ในรูปแบบโครงสร้างแบบตน้ไม ้โดยจะมีการเรียนรู้
ขอ้มูลแบบมีผูส้อน (Supervised Learning) สามารถสร้างแบบจ าลองการจดัหมวดหมู่ (Clustering) 
ไดจ้ากกลุ่มตวัอย่างท่ีมีการก าหนดขอ้มูลไวล่้วงหน้า (Training Set) ไดโ้ดยอตัโนมติัและสามารถ
พยากรณ์กลุ่มของขอ้มูลท่ียงัไม่เคยน ามาจดัหมวดหมู่ได ้(Rujira , 2011) 

การวิเคราะห์ขอ้มูลโดยใชเ้ทคนิควิธีการท าเหมืองขอ้มูล ดว้ยเทคนิควิธี Decision Tree, 
Naive Bayes และ K-Nearest Neighbor เพื่อวิเคราะห์ปัจจัยท่ีเก่ียวข้องในการสังเคราะห์โมเดล
ส าหรับการท านายและเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลเพื่อหาค่าความแม่นย  าท่ีเหมาะสมท่ีสุด 
(Chanidapa et al., 2018) 

การระบุตวัผูเ้ขียนขอ้ความออนไลน์ภาษาไทยดว้ยซพัพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนและตน้ไม้
ตดัสินใจ ผลการระบุตวัผูเ้ขียนด้วย SVM และต้นไม้ตดัสินใจ เพื่อคดัเลือกวิธีท่ีเหมาะสม ผูใ้ช้
เป้าหมาย คือเจา้หน้าท่ีท่ีสืบสวนอาชญากรรมไซเบอร์ โดยน าไปใช้ในการหาตวัผูเ้ขียนขอ้ความ
ล่อลวงเหยื่อ เจา้หน้าท่ีสืบสวนอาจไม่สามารถอธิบายวิธีจ  าแนกขอ้มูลท่ีน าไปสู่การช้ีตวับุคคลใด
บุคคลหน่ึงวา่เป็นผูเ้ขียนขอ้ความไดอ้ย่างละเอียด ในขณะท่ีตน้ไมต้ดัสินใจเป็นแบบท่ีไม่ซับซ้อน 
สามารถอธิบายวธีิจ าแนกขอ้มูลไดง่้ายกวา่ (รังสิพรรณ มฤคทตั,2015) 

Case studies in applying data mining for churn analysis มีการสร้างชุดขอ้มูลข้ึนมา 10 
ชุด ท่ีมีทั้ง class 1 และ 0 หลกัจากทดลองคร้ังแรกไดเ้ลือกแอตทริบิวต์ 49 ตวัมาใช้ในการท านาย 
แบ่งขอ้มูลออกเป็น 2 ส่วน train 70 test 30 โดยใช้ decision trees เป็นโมเดลในการท านาย เม่ือได้
ผลลพัธ์แลว้จึงหาค่าเฉล่ียความถูกตอ้ง (Susan Lomax et al.,2017) 

2. Naïve Bayes 
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การท าเหมืองข้อมูลในแบบ classifier ท่ีถูกสร้างข้ึนโดยหลักความน่าจะเป็น Naïve 
Bayesian Classification จะใชว้ิเคราะห์หาความน่าจะเป็นของส่ิงท่ียงัไม่เคยเกิดข้ึน โดยการคาดเดา
จากส่ิงท่ีเคยเกิด ข้ึนมาก่อน 

เป็นอลักอริธึมท่ีใชส้ าหรับการจ าแนกประเภทขอ้มูล โดยลกัษณะของอลักอริธึมใชง้าน
ไดดี้กบัลกัษณะขอ้มูลท่ีมี Attribute ของตวัอยา่งไม่ข้ึนต่อกนัและเซตตวัอยา่งขอ้มูลท่ีมีจ  านวนมาก 
นิยมน าไปใชก้บัการจ าแนกประเภทขอ้ความเป็นตน้ โดยอลักอริธึม Naïve Bayes เป็นวธีิการจ าแนก
ท่ีไม่ซบัซอ้น (Nattavut , 2016) 

Naïve Bayes อาศยัหลกัการของความน่าจะเป็น ใช้วิธี Bayes’ Theorem ซ่ึงมีความง่าย
ต่อการสร้างตวัจ าแนกหมวดหมู่และจ าแนกไดเ้ร็ว โดยท่ีทฤษฎี Bayes น าความน่าจะเป็นมาใช้ใน
การประเมินความไม่แน่นอนเป็นตวัเลขได้ด้วยความน่าจะเป็นของเหตุการณ์ท่ีจะเกิด (A) ถ้ามี
เหตุการณ์อีกเหตุการณ์หน่ึงเกิดมาแลว้ (B) (Sompejch , 2019)  

3. K-Nearest Neighbors (K-NN) 
K-Nearest Neighbor (K-NN) เป็นวิธีการจ าแนกประเภทขอ้มูลวิธีหน่ึง โดยจดัว่าเป็น

การจ าแนกแบบมีผูฝึ้กสอน (Supervised Machine Learning Algorithm) หรือ ทราบค าตอบอยู่แล้ว 
จากนั้นจะใชโ้มเดลในการจ าแนกประเภทขอ้มูลจากขอ้มูลท่ีรู้ค  าตอบ 

ใชว้ิธีการโครงข่ายประสาทเทียม ซ่ึงเป็นกระบวนการทางคณิตศาสตร์ท่ีจ าลองมาจาก
การท างานของระบบสมองของมนุษย ์ซ่ึงส่งผลให้ได้ผลลพัธ์คล้ายคลึงกับการคิดและตดัสินใจ
มนุษย์ เพื่อน ามาใช้ประโยชน์ในการตัดสินใจ การท านาย การจ าแนก และอ่ืน ๆ วิธีการของ
โครงข่ายประสาทเทียมสามารถปรับการเรียนรู้ดว้ยตนเองใหส้ามารถท างานในสภาพท่ีเปล่ียนแปลง
ไดท้ าใหมี้ประสิทธิภาพในการท างานมากกวา่วธีิการทางสถิติทัว่ไป (Krit et al. , 2013) 
การประเมินความเส่ียง 

การน าวิทยาการบริหารความเส่ียงในเชิงพฤติกรรมศาสตร์ มาใชเ้พื่อเพิ่มประสิทธิภาพ
ในการปล่อยชัว่คราว (สถาบนัวิจยัพฤติกรรมศาสตร์มหาวิทยาลยัศรีนครินทรวโิรฒ , 2561) ขอ้บ่งช้ี
ท่ีแสดงความเส่ียงของผูต้อ้งหาหรือจ าเลยจะหลบหนีในระหว่างปล่อยชัว่คราว จ านวน 26 ตวั เม่ือ
วเิคราะห์ทางสถิติเพื่อทดสอบความสัมพนัธ์ระหวา่งขอ้บ่งช้ีต่าง ๆ ในส านวนคดีกบัสถานภาพของ
คดี ซ่ึงจะน าไปสู่การคดัเลือกเป็นดัชนีความเส่ียงของการปล่อยชั่วคราว โดย พบว่า มีขอ้บ่งช้ีท่ี
กลายเป็นดชันีความเส่ียงท่ีบ่งช้ีแนวโน้มของการหลบหนีระหวา่งปล่อยชัว่คราว อย่างมีนยัส าคญั
ทางสถิติท่ีระดับ 0.05 จ านวน 14 ตัว ได้แก่ สัญชาติและเช้ือชาติ กลุ่มอาชีพ ภูมิล าเนากับท่ีอยู่
ปัจจุบนั การกระท าต่อเหยื่อ การปฏิเสธข้อกล่าวหา ลักษณะของการกระท าผิด ความเห็นของ
พนกังานสอบสวน การคดัคา้นจากโจทก์ การกระท าความผิดระหวา่งปล่อยชัว่คราว การหลบหนี
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ระหวา่งปล่อยชัว่คราว จ านวนการถูกจบักุม จ านวนขอ้หา คดีอ่ืนท่ีคา้งพิจารณา และจ านวนคร้ังท่ี
ถูกหมายจบัเพราะไม่มาตามศาลนดั ส่วนรายได้ต่อเดือน แมป้รากฏว่าไม่มีนัยส าคญัทางสถิติ แต่
จากการสัมภาษณ์ผูพ้ิพากษา พบวา่ สถานะทางเศรษฐกิจสามารถเป็นขอ้บ่งช้ีของการหลบหนีได ้จึง
น ามาพิจารณาเป็นดชันีร่วมดว้ย ดงันั้น จึงมีดชันีความเส่ียงท่ีไดจ้ากผลการวิเคราะห์ส านวนคดีและ
การสัมภาษณ์ ผูพ้ิพากษา รวม 15 ตวั ทั้ งน้ีได้มีการปรับช่ือเรียกดัชนีใหม่ให้สอดคล้องกับหลัก
นิติศาสตร์ ส่วนข้อบ่งช้ีท่ีไม่มีนัยส าคญัหรือมีนัยส าคญัแต่ไม่น ามาพิจารณาเน่ืองจากเหตุผล 2 
ประการ คือ โครงการวิจยัน้ีก าหนดขอบเขตของการปล่อยชั่วคราวแบบไม่มีประกนั และบางขอ้
บ่งช้ีไม่เก่ียวขอ้งกับการปล่อยชั่วคราว มีจ านวน ทั้งส้ิน 11 ตวั ได้แก่ ประวติัการเสพ เพศของผู ้
พิพากษา ประเภทของการปล่อยชั่วคราว วงเงินประกนั ใช้ตนเองเป็นหลกัประกนั ใช้ท่ีดินเป็น
หลกัประกนั ใชก้รรมสิทธ์ิห้องชุดเป็นหลกัประกนั ใช้สมุดบญัชีเป็นหลกัประกนั ใชต้  าแหน่งเป็น
หลกัประกนั มูลค่าของหลกัประกนั และความเก่ียวขอ้งระหวา่งผูป้ระกนักบัผูต้อ้งหา กล่าวโดยสรุป 
ดชันีความเส่ียงของการปล่อยชัว่คราว ไดม้าจากผลการวิเคราะห์ส านวนคดี จ านวน 1,148 ส านวน
คดี และการสัมภาษณ์ผูพ้ิพากษา ซ่ึงสามารถยืนยนัและสนบัสนุนไดต้ามข้อกฎหมายท่ีเก่ียวกบัการ
วินิจฉัยค าร้องขอปล่อยชัว่คราวของศาล ประกอบดว้ย สัญชาติและเช้ือชาติ กลุ่มอาชีพ รายไดต่้อ
เดือน ภูมิลาเนากบัท่ีอยู่ปัจจุบนั พฤติการณ์คดี การปฏิเสธขอ้กล่าวหา ลกัษณะการกระท าความผิด 
ผลท่ีเกิดกบัผูเ้สียหาย การมีผูม้าขอคดัคา้นการปล่อยชัว่คราว เคยกระท าผิดระหวา่งปล่อยชัว่คราว 
จ านวนคร้ังท่ีถูกพิพากษาจ าคุกในอดีต คดีอ่ืนคา้งพิจารณา จ านวนคร้ังท่ีถูกตั้งขอ้หาจากเจา้พนกังาน 
และจ านวนคร้ังท่ีถูกหมายจบั เพราะไม่มาตามศาลนดั ส าหรับค่าน ้ าหนกัของดชันีความเส่ียงของ
การปล่อยชัว่คราว มี 2 ค่า ไดแ้ก่ 0 คะแนน หมายถึง มีความเส่ียงต ่า และ 1 คะแนน มีความเส่ียงสูง 
กลุ่มรายการท่ีไดค้ะแนน 1 ถือวา่เป็นกลุ่มเส่ียงสูงท่ีจะมีแนวโนม้หลบหนีระหวา่งปล่อยชัว่คราว 

 

ระเบียบวธิีวจิัย 
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ภาพที ่1 ภาพรวมการท างานของระบบ 
 

ในการพฒันาระบบประเมินความเส่ียงในการปล่อยตวัชั่วคราวส าหรับศาลยุติธรรม 
แบ่งการท างานออกเป็น 2 ส่วน ดงัน้ี 
การสร้าง Model Classifier 

1. จดัท าข้อมูลจากฐานข้อมูลระบบส านวนคดีศาลชั้นต้น (Microsoft Access) ใน
รูปแบบไฟล ์*.csv เพื่อน าไปใชง้านในโปรแกรม RapidMiner Studio 9 

2. ใช้ RapidMiner Studio 9 เป็นเคร่ืองมือในการสร้างโมเดล และวดัประสิทธิภาพ 
ท าการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยเทคนิคทางดาต้า  ไมน์นิง สร้างโมเดลเพื่อจ าแนก
ประเภทขอ้มูล ดว้ยวธีิ Decision Tree  

3. ท าการ Export model ออกมาในรูปแบบของไฟล์ *. pmml เพื่อน าไปใชง้านต่อบน 
Web Application  

Product Deployment 
1. ติดตั้งโมเดล (*. pmml) ในส่วนของ Web Service ใช ้Python สร้าง API ส าหรับรับ

ค่าจากเจา้หนา้ท่ีศาลผา่นทางโปรแกรม Microsoft Access   
2. ในส่วนของเจา้หน้าท่ีใช้ Microsoft Access เป็น software ส าหรับส่งข้อมูลไปยงั 

Web Server (ในรูปแบบ JSON) เพื่อใช้งานบน Application ในรูปแบบของ Web 
Application โดยเจา้หน้าท่ีผูป้ฏิบติัไม่ตอ้งกรอกขอ้มูลเพิ่มหรือท างานท่ีซ ้ าซ้อนใน
การส่งออกขอ้มูล และอปัโหลดขอ้มูลเขา้ระบบ 

3. ระบบจะน าค่าท่ีได้มาประมวลผลผ่านโมเดลและท าการบันทึกข้อมูลผลการ
วเิคราะห์ไปยงัฐานขอ้มูล (MariaDB) 
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4. Web Application แบ่งเป็น 2 ส่วน เขา้ใชง้านผา่น Web Browser  
ส่วนแรก หน้าจอส าหรับผูพ้ิพากษา ใส่เลขคดีเพื่อตรวจสอบผลการวิเคราะห์จาก 
Model ในการใช้เป็นขอ้มูลประกอบดุลยพินิจในการปล่อยชัว่คราว พร้อมทั้งสามารถ
กดผลค าสั่งเพื่อจดัเก็บไวใ้นฐานขอ้มูลเพื่อน าไปใชใ้นการปรับปรุง Model ในอนาคต
ต่อไป 
ส่วนสอง หน้าจอส าหรับผูดู้แลระบบ ในการเพิ่มผูใ้ช้งาน และอปัโหลด Model ใน
กรณีท่ีมีการปรับปรุง Model คร้ังต่อ ๆ ไปในอนาคต 
 
ผูพ้ฒันาไดใ้ช้กระบวนการวิเคราะห์ขอ้มูลมาตรฐาน “Cross-Industry Standard Process 

for Data Mining” หรือเรียกย่อ ว่า “CRISP-DM” มาใช้ในการวิเคราะห์ข้อมูล โดยขั้นตอนใน
กระบวนการ CRISP-DM มีดงัน้ี 
Business Understanding 

เป็นขั้นตอนแรกในกระบวนการ CRISP-DM ซ่ึงเน้นไปท่ีการเขา้ใจปัญหาและแปลง
ปัญหาท่ีได้ให้อยู่ในรูปโจทยข์องการวิเคราะห์ขอ้มูลทางดาตา้ ไมน์นิง พร้อมทั้งวางแผนในการ
ด าเนินการคร่าวๆ ซ่ึงศาลจงัหวดัเพชรบุรี มีการพิจารณาคดีทั้งคดีแพ่งและคดีอาญา มีอ านาจในการ
พิจารณาคดีทั้งคดีจงัหวดัและคดีแขวง ในคดีอาญานั้นเร่ืองของการประกนัตวั ผูพ้ิพากษาอาจจะตอ้ง
ใช้ประสบการณ์ในการใชดุ้ลยพินิจตดัสินใจวา่จะให้ปล่อยชัว่คราวหรือไม่ พฤติการณ์ของจ าเลยมี
โอกาสจะหลบหนีหรือไม่ มีโอกาสท่ีจะไปยุง่เหยงิกบัผูเ้สียหายหรือไม่ 
 Data Understanding 

ขั้นตอนน้ีเร่ิมจากการเก็บรวบรวมขอ้มูล หลงัจากนั้นจะเป็นการตรวจสอบขอ้มูลท่ีได้
ท าการรวบรวมมาได้เพื่อดูความถูกต้องของข้อมูล และพิจารณาว่าจะใช้ข้อมูลทั้ งหมดหรือ
จ าเป็นตอ้งเลือกขอ้มูลบางส่วนมาใชใ้นการวิเคราะห์ ในการวิเคราะห์ระบบเพื่อพฒันาระบบคร้ังน้ี 
ใชข้อ้มูลจากศาลจงัหวดัเพชรบุรี ช่วงปี 2552 – 2564 เพื่อสร้างแบบจ าลอง โดยมีปริมาณคดีจ านวน 
118,395 คดี เป็นคดีอาญา จ านวน 54,022 คดี คิดเป็นร้อยละ 45.63 มาใชใ้นการพฒันาระบบโดยได้
มุ่งเน้นไปท่ีคดีอาญา ซ่ึงประกอบไปด้วย คดีอาญา และคดียาเสพติด ในชั้นพิจารณาคดีของศาล
ชั้นตน้ และไดมี้การยื่นค าร้องขอปล่อยชัว่คราว โดยมีการยื่นค าร้องขอปล่อยชัว่คราว จ านวน 6,690 
ค าร้อง โดยศาลอนุญาตให้ปล่อยชัว่คราว จ านวน 6,173 ค าร้อง (92.27%) และไม่อนุญาตให้ปล่อย
ชัว่คราว จ านวน 517 ค าร้อง (7.73%) ในการปล่อยชัว่คราวจะพิจารณาจากขอ้มูลหลกั ๆ 3 ส่วน คือ 
ประวติัการกระท าความผดิ พฤติการณ์ในคดี และขอ้มูลการประกนัตวั  
Data Preparation 
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ขั้นตอนน้ีเป็นขั้นตอนท่ีท าการแปลงขอ้มูลท่ีไดท้  าการเก็บรวบรวมมา (raw data) ให้
กลายเป็นขอ้มูลท่ีสามารถน าไปวิเคราะห์ในขั้นถดัไปได ้โดยการแปลงขอ้มูลน้ีอาจจะตอ้งมีการท า
ขอ้มูลให้ถูกตอ้ง (data cleaning) ดว้ยวิธีการลบขอ้มูล การเติมขอ้มูลท่ีขาดหายไป การแปลงขอ้มูล 
และการสร้างชุดขอ้มูลใหม่ เป็นตน้  

ขอ้มูลท่ีไดน้ ามาใช้ในการพฒันาคร้ังน้ี น ามาจากฐานขอ้มูลของโปรแกรมส านวนคดี
ศาลชั้นตน้ (Access) โดยมีตารางๆหลกัท่ีน ามาใช ้คือ ตารางท่ีเก็บขอ้มูลคดี ขอ้มูลผูก้ระท าความผิด 
ข้อมูลการออกหมายจับ ข้อมูลการประกันตัวและหลักทรัพย์ท่ีใช้ในการประกันตัว ข้อมูล
พฤติการณ์ในการกระท าความผิด ซ่ึงขอ้มูลท่ีมีการจดัเก็บนั้นมีขอ้มูลไม่สมบูรณ์ และไม่สามารถท่ี
จะน ามาใชใ้นการประเมินความเส่ียงได ้

1. การลบขอ้มูล ขอ้มูลท่ีไม่มีหมายเลขคดี หรือไม่มีช่ือจ าเลย จะไม่สามารถน ามาใชใ้น
การอา้งอิงได ้จ าเป็นท่ีจะตอ้งมีการลบขอ้มูลดงักล่าว 

2. การเติมขอ้มูลท่ีขาดหายไป เช่น จ าเลยประกนัตนเอง แต่ไม่มีการกรอกขอ้มูลอายุ
ของผูป้ระกนั ก็จะมีการเติมขอ้มูลอายุของจ าเลยลงไปโดยเอาขอ้มูลจากตารางขอ้มูลจ าเลย มาเติม 
หรือในกรณีผูป้ระกนัเป็นนายประกนัท่ีข้ึนทะเบียนไว ้แต่ไม่ไดก้รอกอาชีพของผูป้ระกนัไว ้ก็จะ
เติมขอ้มูลอาชีพวา่ “นายประกนัอาชีพ” หากอาชีพเป็นช่องวา่ง หรือ - ก็จะเติมวา่ “ไม่ระบุ” เป็นตน้ 

3. การแปลงขอ้มูล เช่น ค าสั่งศาลท่ีใหป้ระกนัตวัหรือปล่อยชัว่คราว เปล่ียนจาก  
“อนุญาต” เป็น “0” และ “ไม่อนุญาต” เป็น “1”  

4. การสร้างฟิลดใ์หม่ แบ่งเป็น 4 ส่วน 
ส่วนท่ี 1 หาขอ้มูลพฤติการณ์คดี จาก ตาราง Tsarabob ฟิลด ์“สารบบความ” ซ่ึงเก็บขอ้มูลในรูปของ
ขอ้ความ (text) ตวัอย่างเช่น “เม่ือวนัท่ี 1 มิถุนายน 2553 เวลากลางคืนหลงัเท่ียง จ าเลยทั้งสองได้
บงัอาจร่วมกนั ท าร้ายร่างกายนายxxxx xxxx จนไดรั้บอนัตรายสาหัส เหตุเกิดท่ี ต.ตน้มะพร้าว อ.
เมือง จ.เพชรบุรี” จะสามารถสร้างฟิลด์ ได ้4 รายการ คือ เวลาในการกระท าความผิด ลกัษณะการ
กระท าความผดิ ผลท่ีเกิดกบัผูเ้สียหาย และพฤติการณ์แห่งคดี  
ส่วนท่ี 2 หาขอ้มูลประวติัการกระท าความผดิ จาก ตาราง จ าเลย จะสามารถสร้างฟิลด ์ได ้3 รายการ 
คือ มีประวติัการกระท าความผดิ มีคดีอ่ืนท่ีอยูร่ะหวา่งการพิจารณา และประวติัการถูกลงโทษจ าคุก  
ส่วนท่ี 3 หาขอ้มูลประวติัการหลบหนีและการออกหมายจบั จาก ตาราง Tmayjub จะสามารถสร้าง
ฟิลด ์ได ้1 รายการ คือ ประวติัการหลบหนีหลงัปล่อยชัว่คราว 
ส่วนท่ี 4 หาขอ้มูลประวติัการไม่มารายงานตวัภายในวนันดั จาก ตาราง ค าร้องใบเดียว จะสามารถ
สร้างฟิลด ์ได ้1 รายการ คือ ประวติัการไม่มารายงานตวั 
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ส่วนท่ี 5 สร้างตารางในฐานขอ้มูลส านวนคดีศาลชั้นตน้ (Access) ช่ือตาราง “risk” ส าหรับเก็บ
ขอ้มูลท่ีจะน าไปใชใ้นการพฒันาระบบประเมินความเส่ียง โดยน าขอ้มูลท่ีไดจ้ากส่วนท่ี 1 – ส่วนท่ี 4 
ไปเก็บไวท่ี้ตาราง risk และน าขอ้มูลท่ีจะน ามาใชใ้นการประเมินความเส่ียงจากตารางเดิม จ านวน 4 
ตาราง เฉพาะฟิลดท่ี์เก่ียวขอ้ง ไปเก็บท่ีตาราง “risk” โดยมีรายละเอียดดงัภาพ 
 

 
 

 
ภาพที ่2 ภาพตาราง risk (ฐานขอ้มูล Microsoft Access) 
 

 
Modeling 

ขั้นตอนน้ีจะเป็นขั้นตอนการวเิคราะห์ขอ้มูลดว้ยเทคนิคทางดาตา้ ไมน์นิง สร้างโมเดล
ดว้ยการจ าแนกประเภทขอ้มูล โดยใช ้classification algorithm(s) ดว้ยเทคนิค Decision Tree , Naïve 
Bayes และ   K-Nearest Neighbors (K-NN)  เพื่อหาค่าความน่าจะเป็น และใหไ้ดค้  าตอบท่ีดีท่ีสุด  

ใช ้RapidMiner Studio 9 เป็นเคร่ืองมือในการสร้างโมเดล และวดัประสิทธิภาพ โดยมี
การก าหนดค่า parameter ต่าง ๆ ดงัน้ี 

- Decision Tree ก าหนดค่า criterion = information_gain และ maximal depth = 20 
- K-Nearest Neighbors (K-NN) ก าหนดค่า k = 5 
- ท าการทดสอบประสิทธิภาพของโมเดลโดยใชข้อ้มูลแบบ 10-fold cross validation 
- แบ่งชุดขอ้มูลออกเป็น 3 ชุด ช่วงก่อนโควดิ (ปี 52-62) , ช่วงโควดิ (ปี 63-64) ,     
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  ทั้งหมด (ปี 52-64) แต่ละชุดแบ่ง train 80% test 20% ซ่ึงผลลพัธ์ชุดขอ้มูลช่วงโควดิ  
  ใหผ้ลลพัธ์ดีท่ีสุด 
- วดัประสิทธิภาพของโมเดล Accuracy , Precision , Recall 

 
 
ภาพที ่3 ภาพโมเดลในการจ าแนกขอ้มูล 
 

 
Evaluation 

ในขั้นตอนน้ีจะไดผ้ลการวเิคราะห์ขอ้มูลดว้ยเทคนิคทางดาตา้ ไมน์นิง แต่ก่อนท่ีจะน า
ผลลพัธ์ท่ีไดไ้ปใชง้านต่อไป จะตอ้งมีการวดัประสิทธิภาพของผลลพัธ์ท่ีไดว้า่ตรงกบัวตัถุประสงคท่ี์
ไดต้ั้งไวใ้นขั้นตอนแรก หรือ มีความน่าเช่ือถือมากนอ้ยเพียงใด ซ่ึงอาจจะยอ้นกลบัไปยงัขั้นตอน
ก่อนหนา้เพื่อเปล่ียนแปลงแกไ้ข เพื่อใหไ้ดผ้ลลพัธ์ตามท่ีตอ้งการ ส าหรับการสร้างโมเดลดว้ย
เทคนิค Classification แบบ Decision Tree , Naïve Bayes และ   K-Nearest Neighbors (K-NN) กบั
ชุดขอ้มูล ช่วงก่อนโควิด (ปี 52-62) , ช่วงโควดิ (ปี 63-64) , ทั้งหมด (ปี 52-64) แต่ละชุดแบ่ง train 
80% test 20%ไดมี้การทดสอบประสิทธิภาพของโมเดล แบบ Cross-validation test โดยมีผลการ
ทดสอบประสิทธิภาพ ดงัน้ี 
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ภาพที ่4 ภาพตารางเปรียบเทียบการวดัประสิทธิภาพของขอ้มูล 
 

 
Deployment 

ระบบการประเมินความเส่ียงน้ีได้น าเอาเทคโนโลยีทางด้านคอมพิวเตอร์และการ
ส่ือสารขอ้มูลเอามาช่วยในการท างาน เป็นการพฒันาระบบฐานขอ้มูลตามสถาปัตยกรรม 3 Tier 
อาศยัการท างานแบบ Web Application โดยใช้เครือข่ายภายใน (Intranet)  ซ่ึงมีอยูแ่ลว้ โดยทางฝ่ัง 
Server ท าหน้าท่ีเป็น Web Server และฐานข้อมูล MariaDB ส่วนทางฝ่ัง Client สามารถเรียกใช้
โปรแกรมผา่นเวบ็บราวเซอร์ผา่นระบบเครือข่ายภายในหน่วยงาน (Intranet) แบ่งหนา้จอการท างาน
ออกเป็น 2 ส่วน ส าหรับผูพ้ิพากษาใชใ้นการตรวจสอบผลการประเมินความเส่ียง และส าหรับผูดู้แล
ระบบ ในการน าเขา้ Model และบริหารจดัการผูใ้ชง้าน  

 

ผลการศึกษา 
ผลการวดัประสิทธิภาพความถูกต้อง 

ส าหรับการสร้างโมเดลด้วยเทคนิค Classification แบบ Decision Tree ,  Naïve Bayes 
และ   K-Nearest Neighbors (K-NN) กบัชุดขอ้มูล ช่วงก่อนโควิด (ปี 52-62) , ช่วงโควิด (ปี 63-64) , 
ทั้ งหมด (ปี 52-64) แต่ละชุดแบ่ง train 80% test 20% ได้มีการทดสอบประสิทธิภาพของโมเดล 
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แบบ Cross-validation test โดยมีผลการทดสอบประสิทธิภาพ ค่า Accuracy ค่า Recall และค่า 
Precision โดยสรุปผลการวเิคราะห์ ไดด้งัน้ี 

1. เปรียบเทียบ Decision Tree กับชุดข้อมูล 3 ชุด ข้อมูล set2 ให้ค่า Accuracy ดีท่ีสุด 
97.50% 

2. เปรียบเทียบ Naïve Bayes กับชุดข้อมูล 3 ชุด ข้อมูล set2 ให้ค่า Accuracy ดีท่ีสุด 
98.12% 

3. เปรียบเทียบ K-NN กบัชุดขอ้มูล 3 ชุด ขอ้มูล set2 ใหค้่า Accuracy ดีท่ีสุด 98.12% 
4. เม่ือพิจารณาขอ้มูล set2 จาก class ท่ีสนใจคือ class “ไม่อนุญาต” ค่า recall ของ class 

(true ไม่อนุญาต) Decision Tree กบั Naïve Bayes ใหผ้ลลพัธ์ดีท่ีสุด 75% 
5. เม่ือพิจารณาขอ้มูล set2 จาก class ท่ีสนใจคือ class “ไม่อนุญาต” ค่า precision ของ 

class (pred. ไม่อนุญาต) Decision Tree กบั K-NN ใหผ้ลลพัธ์ดีท่ีสุด 100% 
 

สรุปผลการศึกษา 
ในการวิเคราะห์ขอ้มูลเพื่อพฒันาระบบคร้ังน้ี ใช้ขอ้มูลจากศาลจงัหวดัเพชรบุรี ช่วงปี 

2552 ถึงปี 2564 เพื่อสร้างแบบจ าลองโดยไดมุ้่งเนน้ไปท่ีคดีอาญา ซ่ึงประกอบไปดว้ย คดีอาญา และ
คดียาเสพติด ในชั้นพิจารณาคดีของศาลชั้นตน้ และไดมี้การยื่นค าร้องขอปล่อยชัว่คราว โดยมีการ
ยื่นค าร้องขอปล่อยชัว่คราว จ านวน 6,690 ค าร้อง โดยศาลอนุญาตให้ปล่อยชัว่คราว จ านวน 6,173 
ค าร้อง (92.27%) และไม่อนุญาตให้ปล่อยชั่วคราว จ านวน 517 ค าร้อง (7.73%) ในการปล่อย
ชัว่คราวจะพิจารณาจากขอ้มูลหลกั ๆ 3 ส่วน คือ ประวติัการกระท าความผิด พฤติการณ์ในคดี และ
ขอ้มูลการประกนัตวั ได้มีการสร้างโมเดลด้วยเทคนิค Classification แบบ Decision Tree ,  Naïve 
Bayes และ   K-Nearest Neighbors (K-NN) กบัชุดขอ้มูล ช่วงก่อนโควิด (ปี 52-62) , ช่วงโควิด (ปี 
63-64) , ทั้งหมด (ปี 52-64) แต่ละชุดแบ่ง train 80% test 20% ไดมี้การทดสอบประสิทธิภาพของ
โมเดล แบบ Cross-validation test โดยมีผลการทดสอบประสิทธิภาพ ค่า Accuracy ค่า Recall และ
ค่า Precision และสรุปว่าเทคนิค Decision Tree ให้ค่าความถูกต้องและแม่นย  าดีท่ีสุด และเม่ือ
พิจารณาจากขอ้มูลทั้ง 3 ชุด พบวา่ในช่วงสถานการณ์การแพร่ระบาดของโรคติดเช้ือไวรัสโคโรนา 
2019 ข้อมูลช่วงโควิด (ปี 63-64) ให้ค่าความถูกต้องและแม่นย  าท่ีสุด โดยมีค่า accuracy อยู่ท่ี 
97.50% ค่า precision (อนุญาต) ท านายถูก 99.36% ค่า precision (ไม่อนุญาต) ท านายถูก 100.00% 
ค่า recall (อนุญาต) ท านายค าร้องขอท่ีอนุญาตได้ถูกต้องทั้ งหมด 100.00% และค่า recall (ไม่
อนุญาต) ท านายถูก 75.00% ในกรณีท่ีไม่อนุญาตให้ปล่อยตวัชัว่คราวแต่ท านายค าร้องขอท่ีอนุญาต
ปล่อยตวัชัว่คราวผดิ มีเพียง 1 คดี เน่ืองจากมีการยืน่คดัคา้นจากฝ่ังโจทก ์
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จากการศึกษาและพฒันาระบบประเมินความเส่ียงในการปล่อยตวัชัว่คราวส าหรับศาล
ยุ ติธรรม (Risk Assessment in Temporary Release for Court of Justice) ส ามารถใช้ เป็นข้อมูล
ประกอบการใช้ดุลยพินิจในการปล่อยตวัชัว่คราวของจ าเลยได ้และสามารถลดขั้นตอนการกรอก
ประวติัการกระท าความผิดของจ าเลยได้ เม่ือพิจารณาจากแบบสอบถามผูใ้ชง้านมีความพึงพอใจใน
การใชง้านอยูใ่นระดบัมาก ถึง มากท่ีสุด  
 

ข้อเสนอแนะ 
การวิเคราะห์ขอ้มูลให้ละเอียดหรือให้มีประสิทธิภาพ มากยิง่ข้ึน ควรมีการเก็บรวบรวม

ขอ้มูลปัจจยัตวัอ่ืน ๆ ร่วมดว้ย เช่น การคดัคา้นการประกนัตวั เม่ือศึกษาถึงขอ้มูลท่ีโมเดลท านายผิด
ในส่วนของการไม่อนุญาตให้ปล่อยชั่วคราวเป็นอนุญาตให้ปล่อยชั่วคราวกบัขอ้มูลชุดอ่ืนท่ีศาล
อนุญาตให้ปล่อยชัว่คราวไม่พบความแตกต่าง ผูพ้ฒันาจึงไดน้ าส านวนคดีมาศึกษาพบวา่ในส านวน
นั้น พนักงานสอบสวน/พนักงานอยัการฯ ขอคดัคา้นการประกนัตวั ซ่ึงในระบบส านวนคดีศาล
ชั้นตน้ท่ีใชง้านอยูน่ั้น ไม่มีการจดัเก็บขอ้มูลในส่วนน้ี ซ่ึงหากมีการจดัเก็บขอ้มูลชุดน้ีจะท าใหโ้มเดล
มีความแม่นย  ามากยิง่ข้ึน 

ในการพฒันาคร้ังน้ี มีการจดัเก็บขอ้มูลท่ีน าไปวิเคราะห์พร้อมผลค าสั่งในการปล่อย
ชัว่คราวลงในฐานขอ้มูล MariaDB ซ่ึงเม่ือใชง้านไปไดส้ักระยะหน่ึง สามารถน าเอาขอ้มูลมาใชง้าน
ส าหรับปรับปรุงโมเดล และเทรนโมเดลให้มีประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึน โดยระบบออกแบบหน้าจอ
ส าหรับผูดู้แลระบบ ให้สามารถน าเขา้โมเดลใหม่ไดโ้ดยท่ีไม่ตอ้งเขา้ไปแกไ้ขระบบ และในอนาคต
จะพฒันาเพิ่มเติมในส่วนของการแสดงข้อมูลคดีท่ีใกล้เคียงกนั เพื่อใช้ประกอบการพิจารณาให้
ปล่อยชัว่คราว 
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