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บทคดัย่อ 
ธุรกิจดา้นการออกแบบ graphic หรือ อาชีพ graphic design เป็นงานท่ีสร้างมูลค่าใหก้บั

หลายธุรกิจเช่น  ธุรกิจส่ือ , ธุรกิจ Event รวมทั้งยงัสร้างอาชีพท่ีเกิดใหม่เช่น Vector specialist , การ

ออกแบบ UX/UI ดงันั้นเพื่อปรับปรุงงานออกแบบให้มีคุณภาพมากข้ึน ควรอาศยัความกา้วหนา้

ทางดา้นเทคโนโลยทีางดา้นคอมพิวเตอร์วชิัน่ซ่ึงเทคนิคการเรียนรู้เชิงลึกน้ีจะใช ้ Python เพื่อสร้าง

ผลลพัธ์ graphic ท่ีมีคุณภาพออกมา 

ในปัจจุบนัเทคโนโลยกีารเรียนรู้เชิงลึกทางดา้นคอมพิวเตอร์วชิัน่น้ีถูกน ามาใช้
ประโยชน์ในหลาย ๆดา้น ไม่วา่จะเป็นการสร้างรูปภาพเหมือนหนา้คน , การสร้าง Animation ใน
ตน้ทุนท่ีไม่สูง , การออกแบบรถโดยหลกัการออกแบบท่ีดีท่ีสุด , การสร้างขอ้มูลส าหรับdetection 
object  ในหลากหลายมิติ ผูว้จิยัจึงได ้ มองเห็นศกัยภาพของระบบเทคโนโลยใีนปัจจุบนัท่ีสามารถ
น ามาประยกุตใ์ชใ้นงานออกแบบ และจาก ผลงานวจิยัน้ีจึงท าใหส้ามารถสร้างวตัถุท่ีตอ้งการได้
อยา่งถูกตอ้ง รวดเร็วและแม่นย  าข้ึน 
 

ABSTRACT 
A graphic design business or graphic design career is a project that creates value for 

many companies such as media business, event business, and creating new careers such as Vector 
specialist, and UX / UI design, to improve the design to be of high quality. This depends on the 
advancement of computer vision technology. The deep learning technique was used with Python to 
produce graphic in the quality results. 
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Today, this deep learning technology in computer vision is being utilized in many 
fields, such as creating human face images, creating low-cost animations, designing cars by the best 
design principles. Furthermore, it makes data for detecting objects in multiple dimensions. 
Therefore, the researcher sees the potential of today's technology systems that can be applied in 
design work, and from this research, it is possible to create the desired object correctly, more 
rapidly, and more accurately. 

 

บทน า   
การพฒันาใหค้อมพิวเตอร์มีความสามารถเหมือนมนุษย ์ เช่น การมองเห็น การพูด การ

ตดัสินใจ ความรู้สึก เป็นตน้ ในงานประชุม  “International Conference on Neural Information”  ปี  
2014 ไดใ้หก้ าเนิดงานท่ีเป็นรากฐานในการ Generate รูปภาพ ส าหรับ computer vision โดย model 
นั้น มีช่ือ วา่ GANS จุดประสงคคื์อ เพื่อสร้าง Framework รูปแบบใหม่ ในการเทรน 2 model คือ 1) 
Generative model เอาไว ้จบั data distribution 2) Discriminative model เอาไวป้ระมาณ ค่าความน่าจะ
เป็น ของตวัอยา่งในการ training  

Machine Learning เป็นการใชอ้ลักอริทึมในการแยกแยะและวเิคราะห์ขอ้มูล เรียนรู้จาก 
ขอ้มูลนั้น เพื่อสร้างโมเดลในการตดัสินใจหรือคาดการณ์เก่ียวกบับางส่ิงบางอยา่ง แทนท่ีจะเขียน
โคด้ เป็นชุดค าสั่งใหป้ฏิบติัตามขั้นตอนท่ีก าหนดไว ้ แต่จะใชก้าร “เทรนด”์ โดยใชชุ้ดขอ้มูลขนาด
ใหญ่ใน การเรียนรู้ท่ีจะปฏิบติังานนั้น ๆ การท่ีจะสอนให้เคร่ืองคอมพิวเตอร์สามารถเรียนรู้ไดน้ั้นก็มี
เทคนิคต่าง ๆ มากมาย เช่น Supervised Learning, Unsupervised Learning, Reinforcement Learning 
หรือ Artificial Neuron Networks เป็นตน้ และหน่ึงในเทคนิคท่ีถูกพูดถึงกนัเป็นอยา่งมาก ก็คือ 
“Deep Learning” 

Artificial Neural Networks (ANN) เป็นเทคนิคท่ีเลียนแบบการท างานของสมองมนุษย ์

ซ่ึง ประกอบดว้ยเซลลป์ระสาท (Neuron) และแต่ละเซลลจ์ะถูกเช่ืองโยงกนัเป็นโครงข่าย ซ่ึงใน

ซอฟตแ์วร์ Neuron จะเรียกวา่ “โหนด (Node)” และแต่ละโหนดจะถูกแบ่งออกเป็นชั้น (Layer) โดย

หลกัการ ของ Deep Learning ก็จะเป็น ANN ท่ีมีโหนดหลายๆชั้น ท าใหส้ามารถประมวลผลไดค้ร้ัง

ละจ านวน มาก ช่วยใหก้ารเรียนรู้ของเคร่ืองสามารถให้ผลลพัธ์ในการตดัสินใจและคาดการณ์ไดดี้

มากยิง่ข้ึน 

https://dl.acm.org/doi/proceedings/10.5555/2969033
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ปัจจุบนัมีกลุ่มนกัพฒันางานดา้น  Creating image เกิดข้ึนและแพร่ขยายไปทัว่โลก ทั้งใน
ระดบั ทวปี หรือประเทศ โดยจะจดั Conference ทุกปี ใชช่ื้อวา่  International computer vision 
(ICCV) ซ่ึงเป็นองคก์รอิสระไม่หวงั ผลทางธุรกิจ เกิดจากการรวมกลุ่มของบริษทัต่างๆ ใน
ภาคอุตสาหกรรมท่ีเก่ียวขอ้งกบั Computer Vision  และ ภาคการศึกษาท่ีมีการท า Research ในดา้น  
Computer Vision   

วตัถุประสงค์ของงานวจัิย 

เพื่อสร้างผลลพัธ์ของงานรูปภาพและวเิคราะห์ให้ Generative Adversarial Networks 
model(GANs)  มีความเสถียรมากข้ึน โดยจะน า StyleGAN มาประยกุตใ์ชใ้นกระบวนการงานวิจยั 
และน ารูปภาพไปใชใ้นธุรกิจ Graphic Design 

 
ขอบเขตงานวจัิย 

1. รูปแบบของชุดขอ้มูลภาพท่ีตอ้งการจะสร้างข้ึนมาใหม่ในการศึกษาอยา่งชดัเจน 
2. การน าเทคโนโลยกีารเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning) มาช่วยในการสร้าง model ท่ี

สามารถน าไปท างานร่วมกบัภาพท่ีเป็น ศิลปะ 
 

ประโยชน์ทีค่าดว่าจะได้รับ 
1. เพื่อลดระยะเวลาในการสร้างงาน Art โดยใช ้Model ท่ีถูกพฒันาเพื่อให้เหมือนกบั

งานตน้แบบมากท่ีสุด 
2. เพื่อท าให ้model สามารถสร้างภาพ vector เป็นภาพจริงไดล้ะเอียด และสมจริงข้ึน 
3. น าไปสร้าง Sticker หรือ Graphic vector ท าไดโ้ดยไม่จ  าเป็นตอ้งมีพื้นฐาน  
 

ทฤษฎ ีและผลงานวจิัยทีเ่กีย่วข้อง 
1.  เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) 
     คือการใชอ้ลักอริทึมในการแยกแยะและวเิคราะห์ขอ้มูล เรียนรู้จาก ขอ้มูลนั้น เพื่อสร้าง

โมเดลในการตดัสินใจหรือคาดการณ์เก่ียวกบับางส่ิงบางอยา่ง แทนท่ีจะเขียนโคด้ เป็นชุดค าสั่งให้
ปฏิบติัตามขั้นตอนท่ีก าหนดไว ้แต่จะใชก้าร “เทรนด”์ โดยใชชุ้ดขอ้มูลขนาดใหญ่ใน การเรียนรู้ท่ีจะ
ปฏิบติังานนั้น ๆ การท่ีจะสอนใหเ้คร่ืองคอมพิวเตอร์สามารถเรียนรู้ไดน้ั้นก็มีเทคนิคต่าง ๆ มากมาย 
เช่น Supervised Learning, Unsupervised Learning, Reinforcement Learning หรือ Artificial Neuron 
Networks เป็นตน้ และหน่ึงในเทคนิคท่ีถูกพูดถึงกนัเป็นอยา่งมาก ก็คือ “Deep Learning” 
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2.  การเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning) 
     Deep Learning เป็นเซตยอ่ยของ Machine Learning หรือการเรียนรู้ดว้ยเคร่ือง ซ่ึงเป็น 

ล าดบัชั้นของเครือข่ายประสามเทียม (Artificial Neural Network) โดยด าเนินการดว้ย Machine 
Learning เน่ืองจากเครือข่ายประสาทเทียมถูกสร้างมาเหมือนสมองของมนุษยมี์ Nodes เช่ือมต่อกนั 
เหมือนเวบ็ไซต ์ ระบบ Deep Learning ช่วยใหเ้คร่ืองประมวลผลขอ้มูลดว้ยวธีิการไม่ใช่เชิงเส้น ซ่ึง
เป็นเทคนิคการ เรียนรู้เชิงลึก เพื่อก าจดัส่ิงแปลกปลอมในการท าธุรกรรมท่ีเส่ียงต่อการหลอกลวงจะ
ประกอบดว้ยเวลา, ท่ีตั้งทางภูมิศาสตร์, IP address, ประเภทของธุรกิจคา้ปลีก และคุณลกัษณะอ่ืน ๆ 
ท่ีก่อใหเ้กิดวธีิการ หลอกลวงจากบุคคลท่ี 3   

3.  โครงข่ายประสาทแบบคอนโวลูชนั (CNN) 
      โครงข่ายประสาทแบบคอนโวลูชนั(CNN) เป็นโครงข่ายประสาทเทียมหน่ึงในกลุ่ม bio-

inspired โดยท่ี จะจ าลองการมองเห็นของมนุษยท่ี์มองพื้นท่ีเป็นท่ียอ่ยๆ และน ากลุ่มของพื้นท่ียอ่ยๆ
มาผสานกนั  การมองพื้นท่ียอ่ยของมนุษยจ์ะมีการแยกคุณลกัษณะ (feature) ของพื้นท่ียอ่ยนั้น เช่น 
ลายเส้น และการตดักนัของสี ซ่ึงการท่ีมนุษยรู้์วา่พื้นท่ีตรงน้ีเป็นเส้นตรงหรือสีตดักนั เพราะมนุษยดู์
ทั้งจุดท่ีสนใจและบริเวณรอบ ๆ ประกอบกนั มีส่วน  

1. Convolution state คือ ส่วนท่ีท าการแยกองคป์ระกอบของรูปออกมา เช่น ขอบ สี 
รูปทรง เป็นตน้ โดยท่ี CNN จะมีตวักรอง หรือ Filter ในการตรวจสอบเพื่อแยกองคป์ระกอบของรูป 

2. Detector stage คือ ส่วนท่ีรับoutput มาจาก convolution state   และ แปลงใหอ้ยูใ่น
รูปของ nonlinear และเป็นส่วนท่ีตอ้งระบุ อลักอริท่ึม (Activation) ท่ีจะใชใ้นการจ าแนกคุณลกัษณะ
ของขอ้มูล 

3. Pooling stage คือ ตวักรองแบบหน่ึงท่ีหาค่าสูงสุดในบริเวณท่ีตวักรองทาบอยูบ่น
ขอ้มูลแลว้เลือกค่าท่ีสูงท่ีสุดบนตวักรองนั้นมาเป็นผลลพัธ์ใหม่ และจะเล่ือนตวักรองไปตาม Stride 
ท่ีก าหนดไว ้

4.  Computer vision 
ศาสตร์ท่ีให ้Computer สามารถเลียนแบบการมองเห็นของมนุษย ์เพื่อจ าแนกวตัถุหรือ สร้าง

ข้ึนมาใหม่ โดยท าการรับ Input จาก อุปกรณ์ เช่นกลอ้ง หรือ เซนเซอร์ต่างๆเพื่อจ าแนกวตัถุ หรือ 
ลกัษณะต่างๆ โดยในศาสตร์น้ี จะจ าแนกประเภทวตัถุหลกัๆ เป็น 2 ประเภท 1) Low-Level จ าแนก 
ขอบ, เส้น , มุม ในรูปภาพ  2) High-Level จ  าแนกช้ินส่วนต่างๆของรูปภาพ  

ประเภทของ Computer vision ท่ีใชใ้นปัจจุบนัมี 5 รูปแบบ 



70 
 

1. Image Classification การให้computer เรียนรู้และจ าแนกภาพจาก Label(Supervise 
Learning ) โดยงานท่ีน ามาประยกุตใ์ช ้เช่น การจ าแนกภาพปอดท่ีเป็นมะเร็ง 

2. Object detection การท่ีคอมพิวเตอร์มีความสามารถเลียนแบบมนุษยใ์นการการ 
จ าแนกภาพท่ีมองเห็นและแยก แยะ ไดล้ะเอียดมากข้ึน โดย Systems ท่ีปัจจุบนัใช ้ เช่นYoLo(you 
only look once) 

a. SSD(Single shot detector) , Faster R-CNN 
3. Generating Art คอมพิวเตอร์สามารถcopy style จาก ภาพ A ไป B 
4. Creating Images คอมพิวเตอร์สามารถสร้างภาพข้ึนมาจากภาพตน้แบบโดยใช ้

machine learning  
5. Face Recognition คอมพิวเตอร์สามารถระบุหรือติดตามใบหนา้คนโดยจะแบ่งเป็น 

Face Identification และ Face Varification 
 

Computer vision pipeline  
 
 

 

 

 

 
ภาพที ่1: แสดง computer vision pipeline 
 

1. ขั้นตอนแรก คอมพิวเตอร์ จะรับ input เขา้มา จาก อุปกรณ์เช่น กลอ้ง ท่ีจบัภาพ หรือ วดีิโอ 

2. ขั้นตอนท่ีสอง แต่ละภาพตอ้งท าการเปล่ียนรูปแบบ(preprocessing) จุดประสงคเ์พื่อให้ภาพ 

มีพื้นฐานเหมือนกนั โดยส่วนใหญ่ จะท า การปรับขนาดภาพ(resizing) , การท าใหภ้าพชดัข้ึน

(blurring) , การหมุนภาพ (rotating) , การเปล่ียนรูปร่าง  หรือ การเปล่ียนจากภาพสีใหเ้ป็นขาวด า 

3. ขั้นตอนท่ีสาม การจบัคุณลกัษณะ(extract feature) กระบวนการน้ีจะท าการจบัรูปแบบ

คุณลกัษณะของภาพ เช่น รูปทรง ,  สี  โดยจะตรวจสอบและ list คุณลกัษณะท่ีมีความเฉพาะ ออกมา 
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4. ขั้นตอนท่ีส่ี Feature จะถูกน าเขา้ไปใน การจดักลุ่ม(classification model) เพื่อท า

กระบวนการแยกแยะวา่ภาพน้ีคือ อะไร โดยจะใช ้feature ในการตดัสินใจภาพนั้นๆ 

 

5.  GANS 

Generative Adversarial Networks (GANs) คือ generative model ท่ีใช ้deep learning 
ในการเรียนรู้ โดย GANs จดัเป็น unsupervised learning โดยจะหา รูปแบบในการเรียนรู้ดว้ยตวัเอง 
โดยหนา้ท่ีของ model น้ีคือ สร้างผลลพัธ์จาก input และเกิดเป็น ผลลพัธ์ใหม่ข้ึนมา ภายใน model จะ
มีการสรุปการกระจายตวั ของ input ท าใหส้ามารถสร้าง ตวัอยา่งข้ึนมาใหม่ ภายใน input 
distribution ได ้

 
 

 

 

ภาพที ่2: แสดงภาพรวมของ model gans 

ใน GANs มีพื้นฐานมาจาก  Generative model  โดนรูปแบบโครงสร้างใชเ้หมือนกบั 
Generative model โดยจะมีองคป์ระกอบอยู ่2 ส่วน 
1.) Generator คือ โมเดลท่ีใชใ้นการสร้างตวัอยา่งข้ึนมาใหม่ โดนการสุ่มความแปรปรวน จาก 
ขอ้มูล ตั้งตน้ 
2.) Discriminator คือ โมเดลท่ีใชใ้นการจ าแนกตวัอยา่ง จริง หรือ ตวัอยา่งปลอม 
 

 

 

 

 

 

ภาพที ่3: แสดงกระบวนการภายในของ gans  
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6. Style GAN 

กระบวนการ GAN  ชนิดน้ี เป็น กระบวนการส่วนท่ีขยาย มาจาก progressive growing 

GAN  วธีิการคือ generator model สังเคราะห์  ภาพขนาดใหญ่ คุณภาพสูง โดยเร่ิมตน้จากทั้ง model 

discriminator และ  generator  โดยขนาดภาพนั้น จะเร่ิมจากเล็กไปใหญ่ ในกระบวนการ training ใน

ส่วน ของ generator จะไม่ไดใ้ชจุ้ดใดจุดหน่ึงใน latent space  แต่จะใชก้ารสุ่มเพื่อสร้างภาพ แบบ 

mapping network แบบเดียว และ noise layers ผลลพัธ์ท่ีเกิดจากการท า mapping network  คือ vector  

ท่ีมีการก าหนดรูปแบบท่ีรวมไวใ้นแต่ละจุดของ generator  โดย layer แบบใหม่ เรียกวา่ adaptive 

instance normalization(AdaIN) 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพที ่4: แสดงกระบวนการภายในของ style gan 

Mapping Network and AdaIN   

การ standalone mapping network เป็น การใชจุ้ดสุ่มตวัอยา่งจาก latent space  as input และ 

สร้างในรูปแบบ vector  ดงันั้น Mapping Network คือ  ประกอบ fully connected layers  8 ชั้น 

หลงัจากนั้น vector จะ ถูกแปลง และ รวมเขา้กบัแต่ละ blog ของ model  โดยท าหลงัจาก 

กระบวนการท่ีเรียกวา่ adaptive instance normalization(AdaIN)  

AdaIN layers คือ การสร้างมาตรฐาน output ของ feature map เพื่อท า standard Gaussian 

และเพิ่ม vector ในรูปแบบ ของ bias 
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ภาพที ่6: สูตรของ AdaIN layers 

การเพิ่ม รูปแบบใหม่ของ mapping  network ใน โครงสร้าง ส่งผลต่อผลลพัธ์ใน 
Generator model ใน การ synthesis  network  

 

7. Pix2Pix 
Image-to-image translation คือการควบคุมของรูปภาพตน้ฉบบัท่ีก าหนดเป็นรูปภาพ

เป้าหมาย เช่นการเปล่ียนภาพขาวด าเป็นภาพสี การท า image translation เป็นเร่ืองท่ียากเน่ืองจาก 
ตอ้งก าหนด model โดยเฉพาะ และ ค่า loss function ท่ีจะท าใหผ้ลลพัธ์ออกมาสมบูรณ์ 

Pix2Pix GAN เป็นประเภทของ conditional gan โดย discriminator จะเตรียม รูปภาพจริง 
และ รูปภาพเป้าหมาย โดยเป้าหมายใน model คือการพิจารณาความเป็นไปไดใ้นการเปล่ียนผลลพัธ์ 
ส่วน generator มีหนา้ท่ีในการสร้างภาพเพื่อใหส้ามารถท าใหใ้กลเ้คียง กบั target domain ได ้ 

8. CycleGAN 

กระบวนการ GAN  ชนิดน้ี เป็นเทคนิค การ training ของ image translation โดยไม่ตอ้ง
มีภาพตวัอยา่ง CycleGAN จะถูก train ในลกัษณะ unsupervised โดยจะใชข้อ้มูลตั้งตน้ และ target 
domain ท่ีไม่ไดมี้ความเก่ียวขอ้งกนั ตวัอยา่งท่ีน าเทคนิคน้ีไปใชคื้อ การแปลงภาพมา้เป็นมา้ลาย และ
มา้ลายเป็นมา้  

CycleGAN จะมีส่วนขยายเพิ่ม จาก GANs ปกติคือ cycle consistency แนวคิดคือการ

น าเอาผลลพัธ์อนัแรกท่ีไดจ้ากการ Train generator คร้ังท่ีหน่ึง มาใชใ้น generator คร้ังท่ีสอง และ เอา

ผลลพัธ์คร้ังท่ีสอง มาดูความสัมพนัธ์กบัภาพจริง 

ระเบียบวธิีวจิัย 
1. ขอ้มูลท่ีใชใ้นงานวจิยั        
   ขอ้มูลท่ีใชใ้นงานวจิยัเป็นขอ้มูลภาพถ่ายรถ GTR R33,R32,R34,R35 ซ่ึงใชภ้าพทั้งหมด 

300 ภาพ มีขนาด 512 x  512 pixel โดยใชจ้ากแหล่งขอ้มูล jdm-expo และ Nissan Japan official   
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ภาพที ่7: แสดงตวัอยา่งของแหล่งขอ้มูลท่ีใชใ้นงานวจิยั 
 

2.  การเตรียมขอ้มูล (Prepare Data) 
1) ลบภาพพื้นหลงัของภาพโดยใช ้ใช ้tool ของ remove.bg โดย tool จะท าหนา้ท่ี

เอาแต่ object ท่ีเราตอ้งการ 
2) ปรับแกข้นาดของภาพ ใหมี้ขนาดเท่ากบั 512 x 512 pixel  
3) ใชเ้ทคนิคจ าลองภาพพื้นหลงัใหเ้หมือนกนัทั้งหมดโดยใชพ้ื้นหลงัสีขาว 

 

 

 

ภาพที ่8: แสดงวธีิการใชเ้ทคนิคจ าลองพื้นหลงั 

3. เตรียม Environment ก่อนสร้าง model style gan 

ในงานวจิยั GAN ฉบบัน้ีไดเ้ลือกใช ้ Environments จาก google colab เพื่อใหผู้ท่ี้สนใจ
สามารถน าไปประยกุตห์รือศึกษาต่อไดโ้ดย google colab ท่ีใชจ้ะเป็น google colab ชนิด pro ซ่ึงมี
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ค่าใชจ่้ายในการสมคัรซ่ึงไดรั้บความนิยมเป็นอยา่งมากในหมู่ นกัพฒันาโปรแกรม รวมถึงผูส้นใจ
ดา้น Deep learning  เพราะติดตั้งไดง่้าย รวมถึง การติดตั้ง package ต่าง ๆ ท่ีส าคญั โดยเฉพาะ 
TensorFlow , ml4a(Machine Learning for Artists) , และอ่ืน ๆ อีกมากมาย 

นอกจากน้ี google colab ยงัมีการดจ์อมาใหใ้ชแ้บบไม่คิดค่าบริการส าหรับงานtrain ท่ีไม่ได้
มีความละเอียดสูงและ Dashboard TensorFlow ช่วยบริหารจดัการ ram และ การ์ดจออตัโนมติั  โดย
มีขั้นตอนดงัน้ี 

1) เปิด Colab เขา้ไปท่ีเวบ็ไซต ์https://colab.research.google.com File > New notebook  
2) ใหก้ดท่ี Edit เปล่ียน Notebook setting เป็น GPU และ High-RAM 
3) การติดตั้ง  Python Library ท่ีจ  าเป็นตอ้งใชง้านในโปรเจค ไดแ้ก่ TensorFlow version 

แรก และ ชุด Code จาก stylegan2-ada 

4.  Preprocess model training 
ใหน้ าภาพทั้งหมดท่ีท าเป็นขนาด 512x512 PX มาเปล่ียนชนิดของfile โดยขั้นตอนน้ีผูว้จิยั

พบวา่ในกรณีท่ีถา้ไม่เปล่ียนชนิดของไฟลใ์หเ้หมาะสม เช่น ช่ือไฟลไ์ม่ไดเ้รียงตามเลข หรือ ชนิด
ไฟลเ์ป็นไฟล ์PNG จะไม่สามารถแปลงไฟลไ์ด ้

 

 

 
ภาพที ่9: ภาพ code แสดงการเปล่ียนช่ือไฟล์ 
 

หลงัจากนั้น ใหน้ าขอ้มูลไฟลภ์าพ ไปแปลงใหอ้ยูใ่นรูปของformat tfrecords หรือ large 
numpy arrays โดยท าหนา้ท่ีเก็บหลายๆ sample 

 
 

https://colab.research.google.com/
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ภาพที ่10: ภาพแสดงการเก็บขอ้มูลของ TFRecord file 

5.  Process กระบวนการเรียนรู้ GANS 

ในขั้นตอนการวิจยัในส่วนน้ี เป็นการท างานในกระบวนของ GANS ซ่ึงการท างานของ 
GANS จะมีขั้นตอนหลกัๆอยู ่2 ขั้นตอน คือ การท างานในส่วน ของโมเดล และ การน าโมเดลท่ีได้
ไปใชง้านโดยการท างานในส่วนโมเดลนั้นจะมีขั้นตอนการท างาน หลกัมีอยู ่5 ขั้นตอน ดงัน้ี 

1) Load library 
2) Load Data 
3) Load code  
4) Save target model  
5) Generate  

 

6.  เคร่ืองมือท่ีใชใ้นการวจิยั 
6.1 TensorFlow เป็นไลบรารีท่ีใชใ้นการพฒันา Machine Learning พฒันาโดย Google  
6.2 PyTorch เป็น Deep learning library ของภาษา Python พฒันาโดย Facebook 
6.3 NumPy  เป็นโมดูลเสริมใน Python มีฟังก ์ชนัเก่ียวกบัคณิตศาสตร์ แลพ การค านวญ 
6.4 Colab  เป็นบริการ Software as a Service (Saas) โฮสตโ์ปรแกรม Jupyter Notebook 

บน Cloud จาก Google ใช ้เขียนโปรแกรมภาษา Python และ มี GPU และ TPU มาให ้
 
7.  การน าแบบจ าลองไปประยกุตใ์ชก้บัขอ้มูลจริง 

      ขั้นตอนการน า GANSไปใชง้านมีความคลา้ยคลึงกบัขั้นตอนการเตรียมขอ้มูลเพื่อน ามา
สร้างมา GANS จะแตกต่างกนัเวลาตั้งค่าชนิดสกุลไฟล ์หรือ เวอร์ชัน่ของ package ท่ีใชใ้นการ train 
ทั้งน้ีข้ึนอยูก่บัจุดประสงคข์องผูใ้ชง้าน รวมทั้งขอ้มูลท่ีจะน ามา train ควรจะไปในทางเดียวกนั 
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เพื่อใหผ้ลลพัธ์เกิดความเสถียรมากท่ีสุด  โดยผูว้จิยัไดน้ าไปประยกุตใ์ชก้บังาน Few-shot Image 
Generation via Cross-domain Correspondence ท่ีท าใหภ้าพจริงเป็นภาพศิลปะ 
 

 
 
ภาพที ่11: ภาพแสดงการน า pretrain จาก GANS ไปประยกุตใ์ชง้าน 

 

ผลการศึกษา 
1. ผลลพัธ์ของขอ้มูลท่ีไม่ไดถู้กการตดั Background 

 
 

 

 

 
ภาพที ่12 : ผลลพัธ์ของขอ้มูลท่ีไม่ไดถู้กการตดั Background 
 

2. ผลลพัธ์ของข้อมูลทีถู่กการตัด Background และไปในทศิทางเดียวกัน 
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ภาพที ่13 : ผลลพัธ์ ของขอ้มูลท่ีถูกการตดั Background และไปในทิศทางเดียวกนั 
 

3 ผลลพัธ์จากการสร้างภาพจาก pretrain 

 
ตารางที ่1 แสดงวดัผลลพัธ์ท่ีไดจ้ากการวดัค่า Frèchet inception distance (FID) 
 

 

 

 

 

จากตารางท่ี 1 แสดงวดัผลลพัธ์ท่ีไดจ้ากการวดัค่า Frèchet inception distance (FID) ยิง่
ค่า Frèchet inception distance (FID) มีค่าท่ีเขา้ใกล ้0 แสดงวา่ภาพนั้นสามารถสร้างไดเ้ทียบเท่ากบั
ของจริง 

 

บทสรุปและข้อเสนอแนะ 

1.  สรุปผลการศึกษา 

ในการเตรียมขอ้มูลรูปภาพไดมี้การน า canvas เทียม  มาประยกุตใ์ชง้าน เน่ืองจาก
ภาพถ่ายท่ีมีหลายมุม เป็นภาพท่ีเม่ือเปล่ียนองศาของภาพจะท าใหภ้าพเปล่ียนรูปร่างไปดว้ยโดยจะ
เอาเฉพาะมุมท่ีตอ้งการมาประยกุตใ์ชเ้ท่านั้น รวมถึงการตดัพื้นหลงัท่ีไม่เก่ียวท าใหผ้ลลพัธ์ท่ีไดจ้าก
การวเิคราะห์ ขอ้มูลภาพมีความละเอียดถูกตอ้ง และมีความสะดวก รวดเร็วในการเตรียมขอ้มูลภาพ
มากยิง่ข้ึน 

ในส่วนของการประยกุตใ์ชเ้ทคโนโลย ีGANS กบัภาพถ่าย รถยนต ์ไดเ้ลือกใช ้ภาษาไพ
ธอนในการด าเนินงานเน่ืองจากเป็นภาษาคอมพิวเตอร์ระดบัสูงท่ีสามารถน าไปประยกุตใ์ช ้ ไดก้บั
งานในหลายๆดา้น และสามารถน าไปประยกุตใ์ชก้บัระบบปฏิบติัการอ่ืนๆได ้ ส่วนไลบราร่ีท่ีใชใ้น 
การพฒันาจะใชไ้ลบราร่ี TensorFlow กบั PyTorch เป็นหลกั เน่ืองจากเป็น deep learning library ท่ี 
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ใชง้านง่ายและมีประสิทธิภาพสูงในการรันโมเดล ไดรั้บความนิยมในปัจจุบนัในการใชพ้ฒันา 
Machine Learning โดยแนวคิดของเทคโนโลยกีารเรียนรู้เชิงลึกนั้นเป็นการน าขอ้มูลไม่วา่จะเป็น
ขอ้มูลภาพตวัอกัษร หรืออ่ืนๆ มาสอนหรือ train ให้โมเดลเขา้ใจวา่ส่ิงๆนั้นคืออะไร โดยในการ train 
โมเดลนั้นใน บางคร้ังอาจจะตอ้งใชข้อ้มูลจ านวนมากเพื่อใหโ้มเดลสามารถเรียนรู้และเขา้ใจได ้ เม่ือ
ท าการ train โมเดลแลว้จะน าโมเดลท่ีไดไ้ปทดสอบกบัภาพใหม่เพื่อใหไ้ดผ้ลลพัธ์ออกมา ซ่ึง
เทคโนโลยกีารเรียนรู้เชิงลึกท่ีน ามาใชคื้อ GANS โดยโมเดลสามารถน าไปสร้างขอ้มูลภาพข้ึนมา
ใหม่ไดจ้ากจุดเร่ิมตน้โดยจะมีคุณภาพมากกวา่การท า data augmentation ทัว่ไปคือ การสามารถ style 
transfer ในส่ิงท่ีตอ้งการไดแ้ละสามารถสร้างภาพซ ้ าไดใ้นปริมาณมาก 

2.  ขอ้เสนอแนะ 
 2.1 สามารถน าไปพฒันาต่อยอดใหก้บัธุรกิจต่างๆไดเ้ช่น ธุรกิจการออกแบบ, ธุรกิจส่ือ 
เป็นตน้ 
 2.2 สามารถใชภ้าพถ่ายประเภทอ่ืนไดเ้ช่น ยานพาหนะ และ อ่ืนๆ มาประยกุตก์บัโมเดล ได ้
แต่ตอ้งมีการวิเคราะห์และตรวจสอบรายละเอียดของภาพใหช้ดัเจน เน่ืองจากถา้เป็นภาพท่ีคนละ
ประเภทกนัและมุมท่ีต่างกนัการน า pretrain ท่ีไม่ไดเ้ก่ียวขอ้งมา train ภาพจะท าใหภ้าพไม่สามารถ
สร้างภาพข้ึนมาได ้
 2.3 สามารถน าไปประยกุตใ์ชใ้นงานดา้นอ่ืน ๆได ้ แต่ตอ้งมีการปรับโมเดลใหเ้ขา้กบังาน
นั้น ๆดว้ย เน่ืองจากโมเดล Deep Learning เป็นโมเดลท่ีท างานเฉพาะดา้น 
 2.4 ในการเตรียมขอ้มูลภาพท่ีใชเ้ทรนด์โมเดลควรเก็บขอ้มูลใหถู้กตอ้งทุกคร้ังและตดัส่ิง
ท่ีไม่ตอ้งการจะ train ออก เพื่อใหผ้ลลพัธ์ท่ีสร้างออกมามีความถูกตอ้งและลดระยะเวลาการท างาน 
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