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บทคดัย่อ 
 ภาวะโลกร้อนเป็นปัญหาร้ายแรงประการหน่ึงของโลกและส่งผลท าให้เกิดภัยพิบัติท่ี
หลากหลาย โดยมีอุทกภยัเป็นหน่ึงในภยัธรรมชาติท่ีอนัตรายซ่ึงมกัเกิดข้ึนท่ีประเทศไทยในทุกภูมิภาค 
เม่ือเกิดน ้าท่วม ยอ่มมีผลเสียหายทั้งต่อทรัพยสิ์น สวสัดิภาพของมนุษย ์และบางคร้ังอาจส่งผลถึงแก่ชีวิต
ได ้เพื่อเตรียมความพร้อมในการป้องกนัและบรรเทาภยัธรรมชาติน้ี แบบจ าลองการคาดการณ์ถูกสร้าง
ข้ึนเพื่อคาดการณ์เหตุการณ์ในอนาคตจากขอ้มูลในอดีต โดยขอ้มูลท่ีถูกรวบรวมและน าไปใช้ในการ
พฒันาแบบจ าลอง Neural Network และแบบจ าลอง Gradient Booted Tree ซ่ึงแบบจ าลองเหล่าน้ีไดรั้บ
การยอมรับอย่างกวา้งขวางส าหรับเทคนิค Machine Learning โดยมีผลลัพธ์สุดท้ายของแบบจ าลอง
เหล่าน้ีมีเปอร์เซ็นตค์วามถูกตอ้งในการคาดการณ์โดยรวมซ่ึงมากกวา่ 85% 
 
ค าส าคัญ : อุทกภยั, ภยัพิบติัทางธรรมชาติ, การเรียนรู้ของเคร่ือง, โครงข่ายประสาทเทียม 
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ABSTRACT 
 Global warming is one of the world’s serious problems and leads to a variety of 
disasters. Flooding is a dangerous natural disaster that frequently happens in Thailand and 
all regions. When flood, there are damages to both properties and human well-being, and 
sometimes brings death. The predictive model is built to forecast future events from 
previous data to prepare for and prevent these natural disasters. The data was collected and 
used to train by Machine Learning models, and the neutral network and gradient boosted 
tree model are applied for building. These models are widely recognized for machine 
learning techniques. The results of these models indicate a predictive accuracy percentage 
which more than 85% 
 
Keyword: Machine Learning, Natural Disaster, Neural Network, Gradient Boosted Tree 
 
บทน า 
 อุทกภยั (Flood) เป็นภยัพิบติัทางธรรมชาติท่ีเกิดข้ึนเกือบจะในทุกพื้นท่ีในประเทศไทย โดย
ส่วนใหญ่ อุทกภยั มกัจะก่อให้เกิดความเสียหายต่อบา้นเรือนและทรัพยสิ์นของประชาชน รวมถึงส่งผล
ต่อเศรษฐกิจโดยรวม เน่ืองจากเส้นทางคมนาคมขนส่งต่างๆถูกน ้ าท่วมเสียหาย ไม่สามารถสัญจร
เดินทางไปไหนมาไหนได้ ส่งผล ธุรกิจหยุดชะงกั เพราะขาดแคลนวตัถุดิบ  ผลผลิตทางการเกษตรเกิด
ความเสียหาย  
 ด้วยสาเหตุการเกิดอุทกภยันั้น เป็นภยัพิบติัท่ีเกิดจากธรรมชาติ หรือจากการกระท าของ
มนุษย ์โดยปัจจยัท่ีเกิดจากธรรมชาติ ไดแ้ก่ (1) ปริมาณน ้ าฝน เช่น ฝนตกอยา่งต่อเน่ือง หรือการเกิดน ้ า
ท่วมเฉียบพลนัในพื้นท่ี (2) ลกัษณะทางภูมิประเทศ เช่น ความสูงของภูมิประเทศ ความลาดชนัของ
พื้นท่ี ลกัษณะพื้นมีความลาดลุ่มเป็นเเบบใด (3) ลกัษณะทางธรณีวิทยา เช่น ประเภทหรือลกัษณะของ
ดินในพื้นท่ีเหล่านั้นมีการอุม้น ้ าไดม้ากนอ้ยเพียงใด   และ ปัจจยัจากการกระท าของมนุษยไ์ดแ้ก่ (1) การ
ใช้ประโยชน์ของท่ีดิน เช่น พื้นท่ีป่าไม ้พื้นท่ีท่ีมีส่ิงปลูกสร้าง (2) การตดัไมท้  าลายป่า หรือการบุกรุก
พื้นท่ีป่า ท าให้มีโอกาสสูงท่ีจะเกิดน ้าท่วมฉบัพลนัและอุทกภยัตามมา เน่ืองจากการท่ีพื้นท่ีเดิมนั้นเคยมี
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ตน้ไม้ค่อยช่วยดูดซับน ้ า (3) การเกิดปรากฏการณ์โลกร้อน ท าให้สภาวะในโลกมีการเปล่ียนแปลง 
สภาพอากาศแปรปรวน ส่งผลใหเ้กิดภยัธรรมชาติตามมาเป็นตน้ 

โดยงานวิจยัน้ีไดท้  าการศึกษาปัจจยัท่ีเก่ียวขอ้งกบัการเกิดอุทกภยั ซ่ึงประกอบไป
ดว้ย ปริมาณน ้ าฝน ปริมาณน ้ าในเข่ือน ปริมาณน ้ าท่า ปริมาณล าน ้าส าคญัต่างๆ ประเภทของ
ดิน การใช้ประโยชน์ของท่ีดิน  พื้ น ท่ีน ้ าท่วมซ ้ าซาก และน ามาคัดเลือกตัวแปรท่ีมี
ความส าคญั ก่อนน าไปพฒันาแบบจ าลองส าหรับพยากรณ์พื้นท่ี ในประเทศไทยท่ีมีความ
เส่ียงท่ีจะเกิดอุทกภยัโดยใชเ้ทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง 
 
วตัถุประสงค์ของงานวจิัย 

1.  เพื่อหาปัจจยัท่ีมีความส าคญัและเหมาะสมในการสร้างแบบพยากรณ์พื้นท่ีในประเทศ
ไทยท่ีมีโอกาสเกิดอุทกภยั 

2.  เพื่อประยุกต์ใช้เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ืองในการพฒันาแบบจ าลองส าหรับพยากรณ์
พื้นท่ีในประเทศไทยท่ีมีโอกาสเกิดอุทกภยั 

3.  เพื่อพฒันาเคร่ืองมือท่ีแสดงข้อมูลและพยากรณ์พื้นท่ีในประเทศไทยท่ีมีโอกาสเกิด
อุทกภยัโดยมีรายละเอียดระดบัต าบล 
 

ขอบเขตงานวจิัย 
1.  พยากรณ์พื้นท่ีในประเทศไทยท่ีมีโอกาสเกิดอุทกภยัล่วงหนา้ 1 ถึง 3 วนั 
2.  พื้นท่ีศึกษาคือพื้นท่ีประเทศไทยในระดบัต าบล ทัว่ทั้งประเทศไทย 
3. ขอ้มูลการเกิดอุทกภยัในประเทศไทย ตั้งแต่วนัท่ี 24 สิงหาคม 2516 ถึง 29 มิถุนายน 2563 

แต่เน่ืองจากขอ้มูลตั้งแต่ ปี 2516 ถึงปี 2560 มีขอ้มูลไม่ครบถ้วนสมบูรณ์จึงท าให้ไม่สามารถน ามาใช้
งานได ้จะใชง้านไดเ้พียง 3ปี คือ ปี 2561 ถึงปี 2563 

4. ขอ้มูลปริมาณน ้ าฝนจากกรมอุตุนิยมวทิยาและสถาบนัสารสนเทศทรัพยากรน ้ า (องคก์าร
มหาชน) (สสน.) ตั้งแต่วนัท่ี 18 ตุลาคม  2561 จนถึงวนัท่ี 29 มิถุนายน 2563 
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ทฤษฎ ีและผลงานทีเ่กีย่วข้อง 

 งานวิจยัน้ีมีวตัถุประสงค์เพื่อพยากรณ์พื้นท่ีในประเทศไทยท่ีมีความเส่ียงเกิดอุทกภยั ดว้ย
การใช้เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) โดยจ าเป็นต้องศึกษาเอกสารและงานวิจยัท่ี
เก่ียวขอ้ง ดงัต่อไปน้ี 

1.  การเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) หมายถึง การให้ เคร่ืองคอมพิวเตอร์ มี
กระบวนการเรียนรู้ข้อมูล  จากข้อมูลในอดีตท่ีถูกหยิบมาเป็น ตัวอย่าง (Sample) หรือท่ีเราเรียกว่า
ประสบการณ์ (Experience) ในจ านวนท่ีเหมาะสมเพื่อให้สามารถวเิคราะห์หรือท างานนั้นๆแทนมนุษย ์
ไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ (Performance) โดยท่ีคอมพิวเตอร์นั้นสามารถเรียนรู้ไดอ้ยา่งเท่ียงตรงตามขอ้มูล
ท่ีไดรั้บมา โดยไม่มีอคติกบัขอ้มูลเหล่านั้น 
 2.  Gradient Boosted Tree ( GBT ) เป็นหน่ึงในแบบจ าลองท่ีมีพื้นฐานมาจาก Decision 
Tree ซ่ึงจะท าการสุ่มสร้างแบบจ าลอง Decision Tree หลายๆต้น โดยมีการเลือกข้อมูลด้วยแนวคิด 
Boosting มาสร้างแบบจ าลอง Decision Tree เพื่อปรับปรุงประสิทธิภาพให้สูงข้ึน โดยแบบจ าลองจะมี
การปรับปรุงประสิทธิภาพไปเร่ือยๆจนไดผ้ลลพัธ์ท่ีดีท่ีสุด 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ภาพที ่1 โครงสร้างการท างานของแบบจ าลอง Gradient Boosted Tree 
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 3.  โครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks) คือ แบบจ าลองทางคณิตศาสตร์ท่ี
ออกแบบโดยมีพื้นฐานมาจากเครือข่ายเซลล์ประสาทในสมองของมนุษย ์ท่ีมีความสามารถในการ
เรียนรู้ (learning process) และจดัเก็บความรู้ ซ่ึงในโครงข่ายประสาทเทียมนั้นมีการจดัเก็บความรู้ใน
รูปแบบของ ค่าน ้ าหนัก (weight) โดยค่าน ้ าหนักสามารถปรับเปล่ียนได้เม่ือเกิดการเรียนรู้ส่ิงใหม่ๆ
เพิ่มเติมเขา้ไป โดยโครงข่ายประสาทเทียมประกอบดว้ย 5 องคป์ระกอบ ดงัน้ี 

1.  ขอ้มูลขาเขา้ ( Input ) เป็นส่วนในการน าเขา้ขอ้มูล ซ่ึงขอ้มูลท่ีน าเขา้จะตอ้งเป็นตวัเลข
เท่านั้นจึงจะน าเขา้โครงข่ายประสาทเทียมได ้

2.  ขอ้มูลส่งออก ( Output ) คือผลลพัธ์ท่ีเกิดข้ึนจากการเรียนรู้ของโครงข่ายประสาท
เทียมท่ีถูกส่งออกมา 

3.  ค่าน ้าหนกั ( Weight ) หรือ ค่าความรู้ คือส่ิงท่ีไดจ้ากการเรียนรู้ของโครงข่ายประสาท
เทียมโดยเก็บเป็นทกัษะท่ีใชจ้ดจ าขอ้มูลในลกัษณะเดียวกนั  

4.  Summation Function เป็นผลรวมของขอ้มูลป้อนเขา้ (𝑎𝑖  ) และค่าน ้าหนกั (𝑤𝑖  ) ท่ีมี
สมการ 

𝑆 =∑𝑎𝑖𝑤𝑖

𝑛

𝑖=1

 

 
5.  Transfer function เป็นการจ าลองการท างานของโครงข่ายประสาทเทียมโดยส่วน

ใหญ่นิยมใชส้มการ  Sigmoid Function 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
ภาพที ่2 โครงสร้างการท างานของแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียม  
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 4.  การจดัการกับข้อมูลท่ีไม่สมดุลด้วยวิธี Under Sampling ในการสร้างแบบจ าลองนั้น 
เม่ือไหร่ก็ตามท่ีชุดข้อมูลส าหรับเรียนรู้ (Training data) มีคลาสของค าตอบไม่สมดุลกัน จะท าให้
แบบจ าลองท่ีถูกสร้างข้ึนมาเกิดปัญหาในการท านายออกมาเพียงค่าใดค่าหน่ึง ท่ีมีอตัราส่วนของขอ้มูล
ส าหรับเรียนรู้ค่านั้นมากกวา่ในขั้นตอนการเรียนรู้ จึงมีแนวคิดในการคดัเลือกขอ้มูลส าหรับเรียนรู้ให้มี
อตัราส่วนของคราสค าตอบมีความสมดุลมากข้ึน โดยเราเรียกวิธีการ นั้ นว่า Under Sampling หรือ
วิธีการ ลดจ านวนขอ้มูลของคลาสค าตอบท่ีมีปริมาณมากกวา่ ให้เหลือจ านวนเท่ากบัจ านวนขอ้มูลของ
คลาสค าตอบท่ีมีนอ้ยกวา่ โดยการสุ่มเลือกขอ้มูลมาใช ้
 

งานวจิัยทีเ่กีย่วข้อง 
งานวจิยัของ Nipon Theera-Umpon, Sansanee Auephanwiriyakul, Jonglak Pahasa 

และ Kittichai Wantanajittikul (2008) ท่ีไดพ้ฒันาแบบจ าลองการคาดการณ์การเกิดอุทกภยัในตวัเมือง
ของจังหวัด เชียงใหม่ โดยใช้ เทคนิค Support Vector Machines (SVM) ซ่ึ ง เป็น เทคนิคห น่ึงท่ี มี
ประสิทธิภาพของการเรียนรู้ของเคร่ือง โดยในภายหลงั ยุพิน ไชยสมภาร ทวี ชยัพิมลผลิน และชาคริต 
โชติอมรศกัด์ิ (2017). ไดศึ้กษาการใชโ้ครงข่ายประสาทเทียมเพื่อคาดการณ์น ้ าท่วมในเขตเทศบาลนคร
เชียงใหม่ ช่วงเดือนกรกฎาคม ถึง กนัยายน ค.ศ. 2035 – 2064 ณ สถานีวดัระดบัน ้ า P.1 ณ สะพานนวรัฐ 
ท่ีได้รับผลกระทบจากการเปล่ียนแปลงสภาพภูมิอากาศ โดยใช้ข้อมูลน ้ าฝนรายวนัจากแบบจ าลอง 
WRF-ECHAM5 ท่ีมีขนาดกริดน ้ าฝน 20x20 กิโลเมตร เป็นขอ้มูลน าเขา้โดยครอบคลุมพื้นท่ีศึกษา ท้งั
หมด 6 กริด ซ่ึงแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมจะใช้กระบวนการเรียนรู้แบบ LM (Levenberg- 
Marquardt) มีจ  านวนโหนดในชั้นซ่อนเร้น 15 โหนด (จ านวนร้อยละ 50 จากจ านวนขอ้มูลน าเขา้) โดย 
เลือกใช้เหตุการณ์น ้ าท่วมระหว่างปี ค.ศ. 2005-2006 เป็นเหตุการณ์ในการเรียนรู้ ผลการศึกษาพบว่า 
การคาดการณ์พบวา่ จะมีเหตุการณ์น ้ าท่วมเกือบทุกปี รวมทั้งส้ิน 67 เหตุการณ์ โดยมีเหตุการณ์น ้าท่วมท่ี
มีระดบัน ้ าสูงกว่า 5 เมตร จ านวน 13 เหตุการณ์ โดยในปี ค.ศ. 2064 เป็นปีท่ีมีระดบัน ้ าท่วมสูงสุด คือ 
5.57 เมตร และปริมาณน ้ าฝนท่ีส่งผลต่อเหตุการณ์น ้ าท่วมคือ มีปริมาณน ้ าฝนตกมากกวา่ 100 มิลลิเมตร 
ในพื้นท่ีศึกษาโดยเฉพาะกริดท่ี 1 ท่ีครอบคลุมพื้นท่ีในเขตเทศบาลนครเชียงใหม่ 

นอกจากน้ียงัมีงานวิจัยของ Supattra Puttinaovarat และ Paramate Horkaew (2020) ท่ีได้
ศึกษาการประยุกต์ใชข้อ้มูลขนาดใหญ่ (Big Data) และขอ้มูลจากมวลชน (Crowdsource Data) ร่วมกบั
เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ืองเพื่อพยากรณ์อุทกภยัในจงัหวดัสุราษฎร์ธานีและนครศรีธรรมราช 
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ระเบียบวธิีวจิัย 
 งานวิจยัน้ีเป็นการศึกษาพื้นท่ีท่ีมีความเส่ียงและปัจจยัท่ีมีผลต่อการเกิดอุทกภยั เพื่อสร้าง
แบบจ าลองส าหรับพยากรณ์พื้นท่ีในประเทศไทยท่ีมีโอกาสเกิดอุทกภยัโดยมีขั้นตอนการด าเนินการ
ดงัต่อไปน้ี 
1.  การรวบรวมขอ้มูล (Data Gathering) 
 งานวิจยัน้ีได้รวบรวมขอ้มูลประวติัการเกิดอุทกภยัในประเทศไทยตั้งแต่เดือน สิงหาคม 
2516 ถึงเดือน พฤศจิกายน 2563 และนอกจากน้ียงัมีชุดขอ้มูลต่างๆท่ีน ามาสร้างแบบจ าลอง อีกจ านวน 7 
ชุดโดยมีรายละเอียดดงัตารางท่ี 1 
 
ตารางที ่1 รายละเอียดของขอ้มูลท่ีจะน าไปสร้างแบบจ าลอง 
 
ล าดบั ขอ้มูล แหล่งท่ีมาของขอ้มูล ลกัษณะขอ้มูล 

เจา้ของขอ้มูล ผูร้วบรวมขอ้มูล ขอ้มูล
Static 

ขอ้มูล 
Dynamic 

1 ขอ้มูลน ้ าฝน กรมอุตุนิยมวทิยา กรมอุตุนิยมวทิยา   
2 ขอ้มูลล าน ้ า สสน. สสน.   

3 
ขอ้มูลน ้ าเข่ือน 
 

สสน. สสน. 
  

4 ขอ้มูลน ้ าท่า กรมชลประทาน กรมชลประทาน   

5 
ข้อ มูล เกณฑ์ ก าร เกิดน ้ า ท่ วม
ฉบัพลนั 

กรมชลประทาน กรมชลประทาน 
   

6 ขอ้มูลการใชป้ระโยชน์จากท่ีดิน กรมพฒันาท่ีดิน กรมพฒันาท่ีดิน   
7 ขอ้มูลชุดดิน กรมพฒันาท่ีดิน กรมพฒันาท่ีดิน   
8 ขอ้มูลประวติัการเกิดอุทกภยั ปภ. ปภ.   

 

 
หมายเหตุ :  ขอ้มูล Static คือขอ้มูลท่ีมีการอพัเดทนานๆคร้ัง หรือท าข้ึนเพียงคร้ังเดียว 
              ขอ้มูล Dynamic คือขอ้มูลท่ีมีการอพัเดทสม ่าเสมอและมีช่วงเวลาท่ีแน่นอน 
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2.  การเตรียมขอ้มูล (Data Preprocessing) 
2.1  พื้นท่ีท่ีศึกษา 

 น าขอ้มูลพื้นท่ีท่ีมีประวติัการเกิดอุทกภยัมารวมขอ้มูลชุดต่างๆ เพื่อสร้างค าตอบหลงัจากนั้น 
ท าการเลือกขอ้มูลตั้งแต่วนัท่ี 18 ตุลาคม  2561 จนถึงวนัท่ี 29 มิถุนายน 2563 มาเพื่อใช้ในการสร้าง
แบบจ าลองโดยแบ่งเป็นชุดขอ้มูลส าหรับเรียนรู้ และชุดขอ้มูลส าหรับตรวจสอบ     

 2.2  ขอ้มูลเกณฑก์ารเกิดน ้าท่วมฉบัพลนั 
 ขอ้มูลเกณฑ์การเกิดน ้ าท่วมฉับพลันจะบ่งบอกว่าในแต่ละพื้นท่ีมีความสามารถในการ
รองรับปริมาณน ้ าฝนไดสู้งสุดเท่าไหร่ เราจึงน าค่าปริมาณน ้ าฝน ณ วนันั้นๆ มาหกัลบกบั ความสามารถ
รองรับน ้ าฝนแต่ละพื้นท่ี เพื่อดูวา่ปริมาณน ้ าฝนท่ีตก ณ วนันั้น สูงเกินกวา่ความสามารถในการรองรับ
น ้าแลว้หรือไม่ หากสูงกวา่ ใหแ้ทนค่า ดว้ย 1 หากต ่ากวา่ใหแ้ทนค่าดว้ย 0   

2.3  ขอ้มูลปริมาณน ้าฝน 
2.3.1  แปลงขอ้มูลปริมาณน ้ าฝนจากรูปแบบ Grid ขนาด 6x6 กิโลเมตร ให้เป็นขอ้มูลรายต าบล 

ดว้ยการแทรกค่าปริมาณน ้ าฝนของต าบลนั้นๆจากจุดของขอ้มูลท่ีใกลท่ี้สุด เม่ือเทียบจาก ละติจูดและ
ลองจิจูดของต าบลนั้นๆ กบั ละติจูดและลองจิจูด ของจุดGrid ดว้ยวิธีการ Inverse Distance Weighted 
(IDW)  

2.3.2  แปลงข้อมูลน ้ าฝนให้อยู่ในรูปแบบ 7วันย้อนหลัง +1 ว ันล่วงหน้า ด้วยOperator 
Windowing เพื่อท าการ สไลดข์อ้มูลใหอ้ยูใ่นลกัษณะท่ีตอ้งการ บนโปรแกรม Rapidminer 

2.3.3  สร้างตวัแปรทางสถิติโดยใชข้อ้มูลน ้ าฝน 7 วนัยอ้นหลงั เพื่อสร้างขอ้มูลน ้ าฝนสะสม  3 
วนั 5 วนั และ 7 วนั ยอ้นหลงั รวมถึง ค่าเฉล่ีย และค่าสูงสุด ในระยะเวลาท่ีเท่ากนั 

2.4  ขอ้มูลน ้ าท่า  ขอ้มูลล าน ้ าส าคญั และขอ้มูลน ้ าเข่ือน เน่ืองจากขอ้มูลทั้ง 3 นั้นมาในลกัษณะ
คลา้ยๆกนั จึงมีการเตรียมขอ้มูลเหมือนกนั โดยขอ้มูลทั้ง 3 จะเขา้มาในลกัษณะรายชัว่โมง เราจึงตอ้งท า
การ รวมขอ้มูลใหอ้ยูใ่นลกัษณะรายวนั โดยท าการเลือกค่าสูงสุดของวนันั้นๆออกมา  

2.5  ขอ้มูลชุดดิน เน่ืองจากต าบลหน่ึงนั้นจะมีชุดดินมากกวา่ 1 ชุด จึงจ าเป็นท่ีจะตอ้งเลือกชุดดินท่ี
ส าคญัออกมา โดยเลือกขอ้มูลชุดดินท่ีมีปริมาณพื้นท่ีมากท่ีสุด 

2.6  ขอ้มูลการใช้ประโยชน์ท่ีดิน มีลกัษณะเป็นขอ้มูลท่ีบ่งบอกว่าในต าบลน้ีมีการใช้ประโยชน์
ท่ีดิน อะไรบา้ง จึงตอ้งเลือกขอ้มูล ประเภทของการใชป้ระโยชน์ท่ีดิน ดว้ยการหาค่า ฐานนิยม ( mode )  

2.7  เช่ือมโยงชุดขอ้มูล 
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ขอ้มูลปริมาณน ้าฝน 

ขอ้มูลปริมาณน ้าท่า 

ขอ้มูลปริมาณล าน ้าส าคญั 

ขอ้มูลปริมาณน ้าเข่ือน 

ขอ้มูลชุดดิน 

ขอ้มูลประวติัการเกิดอุทกภยั 

ขอ้มูลการใชป้ระโยชน์ท่ีดิน 

รหสัต าบล 

รหสัต าบล 

รหสัต าบล 

รหสัต าบล 

รหสัต าบล 

รหสัต าบล 

วนัท่ีเกิดเหตุการณ์ 

วนัท่ีของขอ้มูล 

วนัท่ีของขอ้มูล 

วนัท่ีของขอ้มูล 

 เน่ืองจากแบบจ าลองน้ีท าการพยากรณ์ขอ้มูลในระดบัต าบล จึงท าการเช่ือมโยงขอ้มูลดว้ย 
รหสัต าบล และวนัท่ีของขอ้มูล ส าหรับขอ้มูลท่ีเป็น ขอ้มูล Dynamic และเช่ือมขอ้มูลท่ีเป็น ขอ้มูล Static 
ด้วยรหัสต าบล เพื่อให้ได้ข้อมูลทั้งหมดของแต่ละต าบล และท าการเช่ือมโยงข้อมูลประวติัการเกิด
อุทกภัยโดยใช้รหัสต าบลและวนัท่ี เพื่อระบุค าตอบ (Label)  เป็น “ Flood” เม่ือพบประวติัการเกิด
อุทกภยั และใหมี้ค่าเป็น “No Flood” หากไม่พบประวติัการเกิดอุทกภยั ซ่ึงสามารถอธิบายไดด้งัภาพท่ี 3 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
ภาพที ่3 แสดงความสัมพนัธ์และการเช่ือมโยงของชุดขอ้มูล 

 
3.  การจดัการขอ้มูลท่ีไม่สมดุล (Handle Imbalance data) 
 เน่ืองจากขอ้มูลค าตอบ (Label) มีอตัราส่วนท่ีไม่ค่อยสมดุลกนัระหวา่งการเกิดอุทกภยัและ
ไม่เกิดเหตุการณ์อุทกภยั จึงมีการปรับความสมดุลโดยใช้วิธี ปรับลดจ านวนขอ้มูลแบบสุ่ม ( Under 
Sampling ) ซ่ึงเป็นการลดจ านวนขอ้มูลฝ่ังท่ีไม่เกิดเหตุการณ์อุทกภยัในมีจ านวนเท่ากับขอ้มูลท่ีเกิด
เหตุการณ์ 
4.  การแบ่งขอ้มูลเพื่อใชใ้นการวดัประสิทธิภาพ 
 งานวจิยัน้ีใชว้ธีิการตรวจสอบความถูกตอ้งโดยแยกขอ้มูลตามสัดส่วน (Split test) โดยจะท า
การแบ่งขอ้มูลเป็น 2 ชุด ชุดแรกเป็นขอ้มูลขอ้มูลส าหรับท าการเรียนรู้ของเคร่ือง (Training data) โดย
เลือกใชเ้ป็นขอ้มูลปี 2561-2562 และ ชุดขอ้มูลส าหรับท าการทดสอบ (Testing data) ซ่ึงเลือกเป็นขอ้มูล
ปี 2563 
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5.  การสร้างแบบจ าลอง 
 งานวิจยัน้ีไดท้ดลองใชท้ั้งหมด 2 แบบจ าลอง ไดแ้ก่ โครงข่ายประสาทเทียม และ Gradient 
Boosted Tree 
 
6.  เคร่ืองมือท่ีใชใ้นงานวจิยั 
 งานวิจัยน้ีใช้ RapidMiner ตั้ งแต่ขั้ นตอนการเตรียมข้อมูล (Data processing) ไปจนถึง 
ขั้นตอนการสร้างแบบจ าลอง และใช้ Tableau ในการท ารายงานแสดงผลขอ้มูลท่ีได้จากการพยากรณ์
ส าหรับน าไปใชง้าน 
 

ผลการศึกษา 
 งานวิจัยน้ีได้ท าการสร้างแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) และ
Gradient Booted Tree ด้วยเคร่ืองมือโปรแกรม RapidMiner โดยท าการคดัเลือกปัจจยัท่ีมีความส าคญั
ออกมาได้ทั้งหมด 22 ตวัแปรจากขอ้มูลทั้งหมด 8 ชุดท่ีไดน้ าเสนอไปขา้งตน้จนไดผ้ลลพัธ์ออกมาดงั
ตารางท่ี 2 
 
ตารางที ่2  ผลการสร้างแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียม และ Gradient Booted Tree 
 

Model Recall Precision Accuracy 

Gradient Boosted Tree 72.16% 94.72% 85.11% 
Neural Network 79.04% 78.97% 79.04% 

 
จากตารางพบว่าแบบจ าลอง Gradient Booted Tree มีค่ าความถูกต้องโดยรวมดีกว่า 

แบบจ าลอง Neural Network โดยมีค่ า  Accuracy อยู่ ท่ี   85.11%  ค่ า  Recall อยู่ ท่ี  72.16% และค่ า 
Precision อยูท่ี่ 94.72% โดยทางดา้นแบบจ าลองของ Neural Network นั้นมีผลการท านายท่ีค่อนขา้งจะ 
Overfit และมีค่าความถูกตอ้ง ต ่ากวา่ โดยมีค่า Accuracy อยูท่ี่  79.04%  ค่า Recall อยูท่ี่ 79.04% และค่า 
Precision อยูท่ี่ 78.97% เราจึงเลือกใชแ้บบจ าลอง Gradient Booted Tree เน่ืองจากมีประสิทธิภาพดีท่ีสุด 
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จากการท่ีไดล้องน าขอ้มูลท่ีไดจ้ากผลการพยากรณ์ไปใช้จริง ผลการพยากรณ์จะถูกน าไป
แสดงเป็นรายงานสรุปพื้นท่ีท่ีมีโอกาสเกิดอุทกภยัดงัภาพท่ี 4 
 

 
 
ภาพที ่4  รายงานสรุปพื้นท่ีท่ีมีโอกาสเกิดอุทกภยั 
 

สรุปและอภิปรายผลการวจิัย 
1.  ได้หาตวัแปรหรือปัจจยัท่ีมีความส าคญัและเหมาะสมส าหรับพยากรณ์อุทกภยั โดยตวั

แปรท่ีเหมาะสมท่ีน าไปสร้างแบบจ าลองมีทั้งหมด 22 ตวัแปร 
2.  ได้พฒันาแบบจ าลองGradient Booted Tree เพื่อพยากรณ์โอกาสเกิดอุทกภยัในระดับ

ต าบล โดยใช้ Number of tree = 200, Maximal Depth = 5, Number of bin = 20, Min Rows = 10 และ 
Learning Rate = 0.01  ซ่ึงให้ค่า Accuracy อยูท่ี่ 85.11% และมีค่า Precision อยูท่ี่ 94.72% ซ่ึงเป็นค่าท่ีให้
ผลลพัธ์ดีท่ีสุดท่ีสามารถยอมรับได ้

3.  ไดพ้ฒันาเคร่ืองมือท่ีช่วยแสดงขอ้มูลพยากรณ์พื้นท่ีท่ีมีโอกาสเกิดอุทกภยัในประเทศ
ไทยไดโ้ดยมีความละเอียดในระกบัต าบล 
 

ข้อเสนอแนะ 
1.  พิจารณาปัจจยัอ่ืนเพิ่มเติม อย่างปัจจยัทางดา้นภูมิศาสตร์ ดา้นขอ้มูลการไหลของน ้ าใน

แม่น ้ า  เช่น ความสูง ขอ้มูลพื้นท่ีต าบลท่ีเก่ียวขอ้งกับแม่น ้ าสายต่างๆในประเทศไทย เพื่อเพิ่มขอ้มูล
ระดบัน ้าของแม่น ้าสายนั้นๆในต าบลท่ีมีโอกาสไดรั้บผลกระทบหากระดบัน ้าในแม่น ้าสายนั้นๆสูงข้ึน 
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2.  จดัเก็บขอ้มูลการเกิดอุทกภยัเพิ่มเติมในวนัท่ีพยากรณ์เพื่อน ามาเป็นข้อมูลส าหรับใช้
พฒันาแบบจ าลองในคร้ังต่อๆไปใหมี้ปริมาณขอ้มูลมากยิง่ข้ึน 
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